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บทคัดย4อ 
 

 ปdจจุบันข8าวปลอมบนสื่อสังคมออนไลนDส8งผลกระทบอย8างมหาศาล เนื่องจากแพร8กระจายไดR

ง8ายและรวดเร็วกว8าข8าวจริง ซึ่งหากทำการตรวจสอบข8าวจำเปYนตRองใชRเวลา และใชRทรัพยากรมนุษยD

จำนวนมาก ผูRวิจัยจึงมีแนวคิดที่จะคRนหาคุณลักษณะที่สำคัญของข8าวปลอม และเปรียบเทียบตัวแบบ

การเรียนรูRของเครื่องระหว8างตัวแบบที่ใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ ซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน และ

โครงข8ายประสาทเทียม เพื่อคRนหาตัวแบบที่เหมาะสมกับการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบนส่ือ

สังคมออนไลนDทวิตเตอรD เพื่อช8วยลดการใชRทรัพยากรในการตรวจสอบข8าวว8าเปYนข8าวปลอมหรือไม8 

โดยผลลัพธDของคุณลักษณะที่สำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมบนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDไดRแก8 

จำนวนผูRติดตาม คะแนนความรูRสึก ความยาวอักษรของเนื้อหา จำนวนการแบ8งปdน อัตราส8วนของ

เพื ่อนและผู Rติดตาม จำนวนการกดชื ่นชอบ จำนวนการเผยแพร8ตั ้งแต8สรRางบัญชี โดยตัวแบบท่ี

เหมาะสมกับการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD คือ ตัวแบบเทคนิค

โครงข8ายประสาทเทียมซ่ึงไดRความถูกตRองสูงถึง 97% 
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ABSTRACT 
 

 Nowadays, fake news on social media has caused many problems because they 

spread easier and faster than the real ones, while fake news detection or examination 

consumes high resources (human power, time, etc.). Thus, there is a need for an 

automatic method to examine or verify, so this research aims to find significant features 

of fake Thai news and an appropriate machine learning model between Decision tree, 

Support Vector Machine and Neural Network model to examine the fake Thai news on 

Twitter. The evaluation results show that the significant features of fake Thai news are 

the amount of follower, the sentiment score of news content, the length of content’s 

character, the amount of retweet, the ratio of friend and follower, the amount of news 

favorited, the amount of post since signing up. The machine learning model that suits 

to examine the fake Thai news is a Neural Network model which performs 97 percent 

of accuracy. 
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 วิทยานิพนธDฉบับนี้สำเร็จลุล8วงไดRดRวยความกรุณา และการช8วยเหลือของ ดร.อนันทD ชกสุริ

วงคD อาจารยDที่ปรึกษาหลักวิทยานิพนธDที่ไดRใหRแรงบันดาลใจ กำลังใจ ความรูR คำปรึกษา และใหR

ขRอเสนอแนะแนวทางในการดำเนินการวิจัย ตลอดจนช8วยตรวจ และแกRไขวิทยานิพนธDใหRมีความ

ถูกตRองสมบูรณD 

 ขอขอบคุณคุณธนัท วันวิน ผูRมีอาชีพเกี่ยวกับข8าวสาร ที่ใหRความช8วยเหลือในการตรวจสอบ

ข8าวสาร และใหRคำแนะนำ ขRอเสนอแนะ ขRอคิดเห็นต8าง ๆ ท่ีมีประโยชนDต8อวิทยานิพนธDฉบับน้ี 

 ขอขอบคุณคณะกรรมการสอบวิทยานิพนธDทุกท8าน ที่กรุณาใหRคำแนะนำ และแนวทางในการ

ปรับปรุงวิทยานิพนธDใหRสมบูรณD 

 ขอขอบคุณ ผูRช8วยศาสตราจารยD ดร. เพ็ชรัตนD สุริยะไชย และผูRช8วยศาสตราจารยD ดร. วัชรวลี 

ตั้งคุปตานนทD ที่ไดRใหRกำลังใจ ความรูR คำปรึกษา และใหRขRอเสนอแนะแนวทางในการดำเนินการวิจัย

ครั้งน้ีใหRมีความถูกตRองสมบูรณD อีกทั้งขอขอบคุณคณาจารยDในหลักสูตรทุกท8าน ที่ใหRความรูR และ

คำปรึกษาท้ังในเน้ือหาวิชาและในการจัดทำวิทยานิพนธDฉบับน้ีใหRลุล8วงสมบูรณD 

ขอขอบคุณเจRาหนRาท่ีหลักสูตรทุกท8านที่ใหRความคำแนะนำ ช8วยเหลือทั้งการดำเนินการ และ

การทำเอกสาร   

 ขอขอบคุณพ่ี ๆ เพื่อน ๆ และ นRอง ๆ นักศึกษาปริญญาโท หลักสูตรการจัดการเทคโนโลยี

สารสนเทศ มหาวิทยาลัยสงขลานครินทรD ทุกท8านที่ไดRใหRคำปรึกษา คำแนะนำ และเปYนกำลังใจที่ดีมา

โดยตลอด 

 ขอขอบคุณเพื่อนกลุ8มไก8ชนของขRาพเจRาทุกท8าน ที่ไดRใหRคำปรึกษา ความช8วยเหลือ และใหR

กำลังใจท่ีดีมาโดยตลอด 

ขอขอบพระคุณผู Rช8วยศาสตราจารยDสุธน แซ8ว 8องที ่ เปYนทั ้งอาจารยD พี ่ และเพื ่อนใน

ขณะเดียวกัน ซึ่งเชื่อในตัวขRาพเจRา และไดRใหRทั้งโอกาส ความรูRทั้งในดRานคอมพิวเตอรD การจัดการ และ

ดRานการใชRชีวิต ทำใหRขRาพเจRามีความรูRความสามารถไดRถึงทุกวันน้ี 

 สุดทRายนี้ ขRาพเจRาขอกราบขอบพระคุณบิดา มารดา และครอบครัวของขRาพเจRาที่เลี ้ยงดู

ส8งเสริมสนับสนุน ใหRโอกาส คำแนะนำ คำปรึกษา และกำลังใจแก8ขRาพเจRามาโดยตลอด จนทำใหR

ขRาพเจRาประสบความสำเร็จไดRถึงทุกวันน้ี 
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บทที่ 1 

บทนำ 

 
1.1 ความสำคัญและท่ีมาของการวิจัย 

 

การแพร8กระจายของข8าวปลอมอย8างรวดเร็วและยากต8อการตรวจสอบ ระงับข8าว แกRไข บน

สื่อสังคมออนไลนDหรือโซเชียลมีเดียทวิตเตอรD (Twitter) ซึ่งเปYนสื่อสังคมออนไลนDที่นิยมอย8างมากใน

ประเทศไทย อีกทั้งข8าวปลอมสามารถส8งผลเสียอย8างมหาศาลในภายหลัง ทั้งระดับทRองถิ่นไปจนถึง

ระดับประเทศไดR โดยมีผลของการศึกษาเรื่องของการแพร8กระจายของข8าวปลอมบนสื่อสังคมออนไลนD 

[1] ของมหาวิทยาลัย Massachusetts Institute of Technology (MIT) ผลการศึกษาออกมาเปYน

สถิติที่บ8งบอกว8าข8าวปลอมถูกแบ8งปdนมากกว8าข8าวจริง แพร8กระจายไดRรวดเร็วกว8าถึง 6 เท8า และมี

อัตราการแบ8งปdนมากกว8า 1.7 เท8า ดังตารางท่ี 1-1 

 
ตารางท่ี 1-1 ผลการศึกษาเร่ืองข8าวปลอมบนส่ือสังคมออนไลนD 

หัวข1อ/ประเภท ขnาวจริง ขnาวปลอม 

เวลาท่ีใชRในการแพร8กระจาย ปกติ เร็วกว8า 6 เท8า 

จำนวนการเห็นข8าว นRอยกว8า 1,000 คน 1,000 - 100,000 คน 

อัตราการแบ8งปdนใหRกับผูRอ่ืน ปกติ สูงกว8า 1.7 เท8า 

 
 จากการศึกษางานวิจัยที่เกี่ยวขRองพบว8ามีการนำเทคนิคดRานการเรียนรูRของเครื่อง มาช8วยใน

การแยกแยะข8าวปลอม ผลงาน S.Krishnan M.Chen [2] เปYนการนำเอากระบวนการ Netural 

Language Processing (NLP) มาช8วยในการหาคะแนนความรูRสึกในเนื้อหาร8วมกับคุณลักษณะของ

ข8าวและนำไปใชRในการจำแนกหมวดหมู8ข8าวจริงและปลอมดRวยเทคนิค Decision .Tree J48 และ 

Support Vector Machine (SVM) หรือผลงาน O.Ajao, D.Bhowmik, S.Zargari [3] ที ่ได Rนำเอา

เทคนิค Recurrent Neural Network (RHN) แบบ Long Short Term Memory (LTSM) ร8วมกับ 

Convolutional Neural Network (CNN) เพื ่อเปรียบเทียบตัวแบบพยากรณDที ่เหมาะสมในการ

แยกแยะข8าวปลอม อีกทั้งงานวิจัยที่รวมเอาเทคนิคทางดRานการเรียนรูRของเคร่ืองมาผสานกันออกเปYน

ตัวแบบ N.Ruchansky, S.Seo, Y.Liu [4] ที ่ได Rทำการพัฒนาตัวแบบ CSI (Capture Score and 

Integrate) เพื่อทดสอบประสิทธิภาพการแยกแยะข8าวปลอมเปรียบเทียบกับเทคนิคเรียนรูRของเครื่อง
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อ่ืน อย8างเช8น Recurrent Neural Network (RNN) หรือ Support Vector Machine เปYนตRน และมี

งานวิจัยใกลRเคียงกับการตรวจจับข8าวปลอม ซึ่งเปYนการตรวจจับขRอมูลข8าวขยะ (Spam Messages) 

โดยการใชRเทคนิคการเรียนรู Rของเครื ่อง Fucntional Tree (FT), A Naive Bayes/Decision-Tree 

Hybrid (NBTree) และ Random Forest ในการนำมาพัฒนาและเปรียบเทียบผลการแยกแยะ

ขRอความข8าวขยะและทดสอบความถูกตRอง หรืองานวิจัยของ J.Ma, W.Gao, et. al [5] ศึกษาเร่ืองการ

แยกแยะขRอความที่เปYนข8าวลือ โดยการใชRเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียมที่ชื่อว8า Recurrent Neural 

Network, Long Short-Term Memory และ Gated Recurrent Unit (GRU) เพ่ือใชRในการแยกแยะ

ข8าวลือและเปรียบเทียบความถูกตRองกับเทคนิค อย8างไรก็ตามจากการศึกษางานวิจัยขRางตRน พบว8ายัง

มีขRอจำกัดดังน้ี 

1. งานวิจัยมีการใชRการเรียนรูRของเครื่องมือที่มีขRอจำกัดเรื่องจำนวนคุณลักษณะของข8าวไดRนRอย 

ส8งผลใหRคุณลักษณะสำคัญของข8าวบางอย8างไม8ถูกใชRในการพยากรณDซึ่งอาจส8งผลในการ

แยกแยะข8าวปลอม 

2. การแยกแยะข8าวปลอมยังมีขRอจำกัดเรื ่องเนื ้อความ (Content Based) ที ่สนใจเฉพาะ

เนื้อความที่เปYนภาษาอังกฤษเท8านั้น ซึ่งส8งผลทำใหRการประยุกตDใชRกับข8าวภาษาไทยอาจจะไม8

ไดRผลความถูกตRองมากเท8าท่ีควร 

3. ตัวแบบการแยกแยะข8าวปลอมมีขRอจำกัดเรื่องขRอมูลท่ีเนRนไปทางใดทางหนึ่ง เช8น เหตุการณD

วาตภัย เฮอริเคนแซนด้ี เปYนตRน ซ่ึงจะทำใหRตัวแบบอาจจะไม8ใหRผลความถูกตRองมากเท8าท่ีควร

ในการนำไปใชRกับขRอมูลท่ีไม8ข้ึนกับเหตุการณD เช8น ข8าวการเมือง ข8าวบันเทิง 

 จากปdญหาและขRอจำกัดขRางตRน ทำใหRผู Rวิจัยเล็งเห็นถึงความสำคัญ โดยมีแนวคิดในการ

คัดเลือกคุณลักษณะที่สำคัญของข8าวที่ใชRในการตรวจสอบข8าวปลอมและออกแบบพัฒนาตัวแบบการ

เรียนรูRของเครื่องมาใชRในการแยกแยะข8าวปลอมภาษาไทยบนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD โดยใชR

เทคนิคการเรียนรูRของเครื่องที่รองรับคุณลักษณะจำนวนมาก และมุ8งเนRนกับการแยกแยะข8าวปลอมท่ี

เปYนภาษาไทยในสภาพแวดลRอมของผูRใชRในประเทศไทย โดยใชRขRอมูลหลากหลายลักษณะ เช8น ข8าว

การเมือง ข8าวบันเทิง มาใชRในการสอนเคร่ืองเพ่ือเรียนรูRในการแยกแยะข8าวปลอม 

 โดยในประเทศไทยมีความนิยมใชRสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD และเฟซบุคอย8างแพร8หลาย ซ่ึง

จากขRอมูลของงานวิจัย [1] พบว8าความนิยมในการแพร8กระจายของข8าวปลอม และปริมาณของข8าว

ปลอมเกิดขึ้นบนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDมากกว8าสื่อสังคมออนไลนDเฟซบุคในปริมาณมาก เนื่อง

ดRวยเฟซบุคมีระบบกรองหรือระบบจำกัดการมองเห็น ทำใหRข8าวปลอมที่แบ8งปdนในเฟซบุคมีประมาณ

นRอย ดังน้ันผูRวิจัยจึงเลือกใชRส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรDในการเก็บขRอมูลข8าวปลอมภาษาไทย 

 ผูRวิจัยมีแนวคิดในการคRนหาคุณลักษณะสำคัญที่เหมาะสมในการใชRตรวจสอบข8าวปลอม

ภาษาไทยบนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDดRวยวิธีตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier [6] และ
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การสรRางตัวแบบการเรียนรูRของเครื่องเพื่อแยกแยะข8าวปลอมที่รองรับจำนวนคุณลักษณะของข8าว

จำนวนมาก เนื้อความเปYนภาษาไทย และสามารถแยกแยะขRอมูลที่ไม8ขึ้นกับเหตุการณDไดR โดยการ

ประยุกตDใชRเทคนิค การประมวลผลภาษาธรรมชาติ (Natural Language Process) [7] เพื่อใชRในการ

สกัดคุณลักษณะเชิงความรูRสึกจากข8าวภาษาไทยและแบ8งคำร8วมไปกับเทคนิคการเรียนรูRของเครื่อง 

ตRนไมRตัดสินใจ [8] และ ซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน [8] เปรียบเทียบกับเทคนิคการเรียนรูRของเครื่อง

โครงข8ายประสาทเทียม [9,10] จากนั้นนำผลที่ไดRมาทดสอบโดยการวัดค8าความถูกตRองของตัวแบบ

สำหรับคัดเลือกตัวแบบที่เหมาะสมในการแยกแยะข8าวปลอมภาษาไทย เพื่อใหRไดRตัวแบบการเรียนรูR

ของเครื่องเชิงลึกที่สามารถแยกแยะข8าวปลอมที่มีความแม8นยำสูงกว8า 90% และนำคุณลักษณะที่ไดR

จากวิธีตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier มาเปรียบเทียบกับคุณลักษณะที่สำคัญที่ไดRจากตัว

แบบการเรียนรูRของเครื่องทั้งสามตัวแบบ จากนั้นจะตัดคุณลักษณะที่ไม8สำคัญออกและนำขRอมูลที่ไดR

ไปสอนและทดสอบตัวแบบอีกครั ้งและสังเกตการเปลี ่ยนแปลงของค8าความถูกตRองเพื ่อยืนยัน

ความสำคัญของคุณลักษณะ 

 
1.2 วัตถุประสงค.ของการวิจัย 

 
1.2.1 เพ่ือศึกษาคุณลักษณะท่ีสำคัญของข8าวปลอมภาษาไทยบนส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD  

1.2.2 เพื่อศึกษา ออกแบบ และพัฒนาตัวแบบการใชRเทคนิคการเรียนรูRของเครื่องเชิงลึกเพ่ือ

ตรวจจับข8าวปลอมภาษาไทย 

 
1.3 ประโยชน.ท่ีคาดวnาจะได1รับจากการวิจัย 

 
1.3.1 ไดRคุณลักษณะท่ีสำคัญของข8าวปลอมภาษาไทยบนส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD 

1.3.2 ไดRตัวแบบการใชRเทคนิคการเรียนรูRของเคร่ืองเชิงลึกเพ่ือตรวจจับข8าวปลอมภาษาไทย 

 
1.4 โครงสร1างการวิจัย 

 
 งานวิจัยฉบับนี้จะทำการเก็บรวบรวมขRอมูลข8าว ทำการตรวจสอบขRอมูลข8าว เพิ่มคุณลักษณะ

ทางดRานความรูRสึกใหRกับข8าว สรRางตัวแบบและใชRขRอมูลในการสอนตัวแบบ วัดค8าความถูกตRอง จากน้ัน

ทำการเปรียบเทียบความถูกตRอง และเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 โดยการดำเนินการวิจัยถูกแบ8งออกเปYน 10 ส8วน คือการเชื่อมต8อระบบกับสื่อสังคมออนไลนD

ทวิตเตอรDเพื ่อคRนคืนขRอมูล การแปลงขRอมูลและบันทึกลงสู 8ฐานขRอมูล การตรวจสอบขRอมูลโดย

ผูRเชี่ยวชาญ การเพิ่มคุณลักษณะดRานคะแนนความรูRสึก การเตรียมขRอมูลและทำมาตรฐานขRอมูล การ

เลือกคุณลักษณะที่สำคัญของขRอมูล การสรRางตัวแบบและคำนวณค8าความถูกตRอง การเปรียบเทียบ
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ความถูกตRองของตัวแบบ การเปรียบเทียบคุณลักษณะที่สำคัญ การทดสอบคุณลักษณะท่ีสำคัญ โดยมี

รายละเอียดดังต8อไปน้ี 

 
1.4.1  การเช่ือมตnอระบบกับส่ือสังคมออนไลน.ทวิตเตอร.เพ่ือค1นคืนข1อมูล 

  ทำการสรRางโปรแกรมเชื่อมโยงกับสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDผ8านทาง Application 

Programming Interface (API) ผูRวิจัยไดRสรRางโปรแกรมติดต8อกับสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD ผ8าน

ทาง Application Programming Interface (API) เพ่ือใชRในการคRนคืนขRอมูลข8าว  

 
1.4.2 การแปลงข1อมูลและบันทึกลงสูnฐานข1อมูล 

  หลังจากที่ไดRทำการคRนคืนขRอมูลจากสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDแลRว ระบบจะทำ

การคำนวณคุณลักษณะส8วนหนึ่ง เช8น ชื่อผูRใชRมีตัวเลขหรือไม8 อัตราส8วนระหว8างเพื่อนและผูRติดตาม

ของผูRใชR ก8อนบันทึกลงสู8ฐานขRอมูล 

 

1.4.3 การตรวจสอบข1อมูลโดยผู1เช่ียวชาญ 

  ในงานวิจัยฉบับนี้ ดำเนินการเก็บรวบรวมข8าวสารจากสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD 

ซึ่งจะตRองมีการตรวจสอบขRอมูลของข8าวก8อนนำไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบ งานวิจัยฉบับนี้ไดRใชR

วิธีการตรวจสอบโดยผูRเชี่ยวชาญซึ่งมีคุณสมบัติเปYนผูRที่มีอาชีพเปYนนักข8าวในการตรวจสอบขRอมูลโดย

ระบุข8าวที่เก็บรวบรวมไดRว8าเปYนข8าวปลอมหรือไม8 เพื่อนำขRอมูลที่ไดRไปใชRในการสอนและทดสอบตัว

แบบการเรียนรูRของเคร่ือง 

 
1.4.4  การเพ่ิมคุณลักษณะด1านคะแนนความรู1สึก 

  ขั ้นตอนนี ้ใชRเทคนิคการประมวลผลภาษาธรรมชาติ [7, 11] เพื ่อประเมินค8า

ความรูRสึกของเนื้อหา (Sentiment Analysis) ซึ่งจะระบุออกมาไดRเปYน 3 ลักษณะ คือเชิงบวก เปYน

กลาง หรือเชิงลบ และนำขRอมูลท่ีไดRเพ่ิมใหRเปYนคุณลักษณะอีกอย8างหน่ึงของข8าว 

 

 1.4.5 การเตรียมข1อมูลและทำมาตรฐานข1อมูล  

  ก8อนที่จะนำขRอมูลที่เก็บรวบรวมไปใชRในการสอนและทดสอบตัวแบบนั้น จำเปYน

จะตRองทำขRอมูลใหRอยู8ในช8วงมาตรฐานเดียวกัน (Standardization) ผูRวิจัยจึงใชRเทคนิค Standard 

Scalar [12,13] ในการทำใหRขRอมูลอยู8ในช8วงมาตรฐานเดียวกันก8อนจะนำไปใชRต8อไป 
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 1.4.6 การเลือกคุณลักษณะท่ีสำคัญของข1อมูล 

การเลือกคุณลักษณะที่สำคัญของขRอมูลข8าวในงานวิจัยฉบับนี้ไดRใชRวิธีการใชRเทคนิค

ตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier ในการเลือกคุณลักษณะท่ีสำคัญจากขRอมูลท้ังหมด  

 

1.4.7  การสร1างตัวแบบและคำนวนคnาความถูกต1อง 

  เปYนการนำขRอมูลที่รวบรวมไดRทั้งหมดแบ8งออกเปYน 3 ส8วน โดยจะใชRขRอมูล 2 ใน 3 

สำหรับการสอนตัวแบบ และใชRขRอมูลอีกส8วนในการทดสอบความถูกตRองของตัวแบบ ซึ่งจะไดRผลลัพธD

เปYนการระบุข8าวว8าเปYนข8าวจริงหรือข8าวปลอม และนำไปเปรียบเทียบกับผลลัพธDจริงเพื่อคำนวณความ

ถูกตRอง 

  โดยผูRวิจัยไดRทำการสรRางตัวแบบการเรียนรูRจำนวน 3 ตัวแบบคือ ตRนไมRตัดสินใจ ซัพ

พอรDทเวกเตอรDแมชชีน และโครงข8ายประสาทเทียม เพื่อนำขRอมูลข8าวจริงและข8าวปลอมมาใชRในการ

สอนและทดสอบตัวแบบ และคำนวณค8าความถูกตRองเพ่ือใชRในการเปรียบเทียบตัวแบบต8อไป 

  ซึ่งในขั้นตอนนี้จะสามารถระบุคุณลักษณะที่สำคัญที่ใชRในการตรวจระบุข8าวปลอมไดR

จากตัวแบบการเรียนของเคร่ืองในทุกตัวแบบ 

 

1.4.8  การเปรียบเทียบความถูกต1องของตัวแบบ 

  เปYนการนำค8าความถูกตRองของทั้ง 3 ตัวแบบมาทำการเปรียบเทียบเพื่อคRนหาตัว

แบบท่ีเหมาะสมในการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบนส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD 

 

1.4.9 การเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ  

เมื่อไดRคุณลักษณะที่สำคัญจากตัวแบบที่สรRางขึ้นในหัวขRอ 1.4.6 และ 1.4.7 จากน้ัน

นำคุณลักษณะที่ไดRมาเปรียบเทียบกัน โดยเลือกคุณลักษณะที่ซRอนทับกันจากทั้งสองขั้นตอน และนำ

ขRอมูลท่ีมีเฉพาะคุณลักษณะท่ีซRอนทับกันน้ันนำไปทดสอบกับตัวแบบอีกคร้ัง  

 

1.4.10 การทดสอบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

   หลังจากไดRคุณลักษณะที่ทับซRอนกันจากหัวขRอ 1.4.9 และไดRค8าความถูกตRองของตัว

แลRว จะนำขRอมูลข8าวทั้งหมด เพื่อใชRในการตัดคุณลักษณะที่ไม8ซRอนทับกันจากนั้นนำขRอมูลที่ไดRไป

ทดสอบกับตัวแบบที่ไดRค8าความถูกตRองมากที่สุดและสังเกตการเปลี่ยนแปลงของค8าความถูกตRองเพ่ือ

ยืนยันความสำคัญของคุณลักษณะท่ีซRอนทับ  
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1.5  ขอบเขตของการวิจัย 

 

ในส8วนของขอบเขตเขตของงานวิจัยจะแบ8งออกเปYน 6 ดRาน ประกอบดRวย ดRานขRอมูลและ

กลุ8มตัวอย8าง ดRานการตรวจระบุขRอมูล ดRานการเพิ่มคุณลักษณะคะแนนความรูRสึก ดRานตัวแบบสำหรับ

ระบุข8าวปลอมภาษาไทย ดRานการประเมินตัวแบบ ดRานการคRนหาคุณลักษณะที่สำคัญของการ

แยกแยะข8าวปลอม 

 
1.5.1  ด1านข1อมูลและกลุnมตัวอยnาง 

  ขRอมูลข8าวที่ใชRสอนและทดสอบตัวแบบจะใชRขRอมูลข8าวสารภาษาไทยบนสื่อสังคม

ออนไลนDทวิตเตอรD ซ่ึงจะใชRขRอมูลอย8างนRอย 369 ข8าว และจะตRองมีอัตราส8วนของข8าวปลอมอย8างนRอย 

รRอยละ 40 ของขRอมูลข8าวทั้งหมด คำนวณไดRจากสมการการคำนวณประชากรที่มีจำนวนไม8แน8นอน 

[14] ดังสมการท่ี 1-1  

 

    !	 = !(#$!)&!
'!                            (1-1) 

 

 เม่ือ n = จำนวนกลุ8มตัวอย8าง 

  P = สัดส8วนของประชากรท่ีผูRวิจัยกำหนดสุ8ม 

  Z = ระดับความม่ันใจ ท่ีผูRวิจัยกำหนด 

  e = สัดส8วนของความคลาดเคล่ือนท่ียอมใหRเกิดข้ึนไดR 

 

  ซึ่งในงานวิจัยฉบับนี้ตRองการอัตราส8วนของข8าวปลอมอย8างนRอยรRอยละ 40 ของ

ขRอมูลข8าวทั้งหมด ความถูกตRองอย8างนRอย 95 เปอรDเซ็นตD และมีความคลาดเคลื่อนที่ยอมรับไดRที่ 5 

เปอรDเซ็นตD ซ่ึงเม่ือแทนค8าสูตรท่ี 1-1 จะไดRผลลัพธDของจำนวนประชากรท่ี 369 ข8าว 

 
1.5.2  ด1านการตรวจระบุข1อมูล 

  ในการตรวจระบุขRอมูลข8าวเพื่อใชRในการสอนและทดสอบตัวแบบจะใชRหลักการใน

การกำหนดความคลาดเคลื่อนของการตรวจระบุขRอมูลที่ยอมรับไดRอยู8ที่ 5% โดยจะใชRวิธีการใหRผูRที่มี

ความเชี่ยวชาญหรือมีอาชีพเกี่ยวกับข8าวสารตรวจระบุขRอมูลโดยจะระบุผลลัพธDระหว8างข8าวจริงหรือ

ข8าวปลอม 
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1.5.3  ด1านการเพ่ิมคุณลักษณะคะแนนความรู1สึก 

  งานวิจัยฉบับนี้จะใชRเทคนิคการประมวลผลภาษาธรรมชาติเพื่อทำการระบุคะแนน

ความรูRสึกของเนื้อหาข8าว โดยผลลัพธDที่ไดRมี 3 แบบคือ เชิงบวก เชิงลบ และเปYนกลาง ซึ่งจะนำขRอมูล

ท่ีไดRไปเพ่ิมคุณลักษณะใหRกับขRอมูลเพ่ือใชRสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูRของเคร่ืองต8อไป 

 
1.5.4  ด1านตัวแบบสำหรับตรวจระบุขnาวปลอมภาษาไทย 

  ผูRวิจัยไดRเสนอวิธีการในการนำเทคนิคที่สนใจมาทำการสรRางตัวแบบเพื่อใชRในการ

แยกแยะข8าวปลอมซ่ึงประกอบไปดRวยเทคนิคดังน้ี 

• เทคนิคการเรียนรูRของเคร่ืองประเภทตRนไมRตัดสินใจ  

• เทคนิคการเรียนรูRของเคร่ืองประเภทซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน  

• เทคนิคการเรียนของเคร่ืองประเภทโครงข8ายประสาทเทียม  

 

1.5.5  ด1านการประเมินตัวแบบ 

  จากหัวขRองานวิจัยที่เกี่ยวขRองผูRวิจัยเสนอวิธีการในการประเมินตัวแบบเพื่อทำการ

แยกแยะข8าวปลอมซ่ึงประกอบไปดRวยเทคนิคการประเมินดังน้ี 

• ค8าความถูกตRอง (Accuracy) 

• ค8าความแม8นยำ (Precision) 

• ค8าความอ8อนไหว (Recall) 

• ค8าประสิทธิภาพของตัวแบบ (F-Measure) 

  โดยจะใชRค8าความถูกตRองเปYนหลักในการเปรียบเทียบความสามารถในการตรวจระบุ

ข8าวปลอมของตัวแบบการเรียนรูRของเคร่ือง 

 

 1.5.6 ด1านการค1นหาคุณลักษณะท่ีสำคัญของการแยกแยะขnาวปลอม 

  งานวิจัยฉบับน้ีใชR 2 ส8วนในการคRนหาคุณลักษณะที่สำคัญของการแยกแยะข8าว

ปลอม คือ ส8วนที่ไดRจากการใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier และส8วนที่ไดRจาก

ตัวแบบการเรียนรูRของเครื่อง และนำทั้ง 2 ส8วนมาทำการเปรียบเทียบกันโดยเลือกเฉพาะคุณลักษณะ

ท่ีซ้ำกันจากท้ัง 2 ส8วนและนำเฉพาะคุณลักษณะดังกล8าวของขRอมูลไปทดสอบกับตัวแบบอีกคร้ัง 
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1.6 สรุป 

 

 ในงานวิจัยฉบับนี้ไดRนำเสนอการคRนหาคุณลักษณะที่สำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอม

ภาษาไทยบนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDดRวยเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier และ

นำมาเปรียบเทียบกับคุณลักษณะที่สำคัญที่ไดRจากตัวแบบการเรียนรูRทั้งสามตัวแบบ จากนั้นนำเฉพาะ

คุณลักษณะที่สำคัญไปใชRทดสอบเพื่อดูความเปลี่ยนแปลงของค8าความถูกตRองของตัวแบบที่ไดRค8าความ

ถูกตRองมากท่ีสุด และสรุปผล 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



บทที่ 2 

ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวขÇอง 

 
 

2.1  ทฤษฎีและหลักการ 

 

คุณลักษณะของข8าวปลอม และเทคนิคต8าง ๆ ท่ีใชRในการวิจัยคร้ังน้ี ประกอบไปดRวย คำนิยาม

ของข8าวปลอม ข8าวปลอมบนสื่อสังคมออนไลนD คุณลักษณะของข8าวปลอมบนสื่อสังคมออนไลนD การ

ประมวลผลภาษาธรรมชาติ การเรียนรูRของเครื่อง เทคนิคตRนไมRตัดสินใจ เทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแม

ชชีน เทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม และการวัดค8าความถูกตRองของตัวแบบ รวมไปถึงการนิยามและ

สำรวจขRอมูลการตรวจระบุข8าวปลอม โดยมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี  

 

2.1.1 คำนิยามของขnาวปลอม 

  ข8าวปลอมไดRเกิดขึ้นมากเปYนเวลานาน โดยก8อนหนRาท่ีโลกจะมีอินเตอรDเน็ต หรือก8อน

หนRาที่มีการใชRอินเตอรDเน็ตกันอย8างแพร8หลาย ข8าวปลอมจะอยู8ในรูปแบบของเอกสาร นิตยสาร หรือ

สื่อต8าง ๆ อย8างไรก็ตามไม8มีคำนิยามที่เปYนทางการสำหรับข8าวปลอม แต8ไดRมีงานวิจัย [14] ไดRนิยาม

ความหมายของข8าวปลอมไดRว8า เปYนข8าวที่มีเนื้อหาที่ผิดไปจากความเปYนจริง และมีแนวโนRมว8าจะ

สามารถชักจูงผูRอ8านใหRเขRาใจผิดไดR ซ่ึงหัวใจหลักของการต้ังคำนิยามน้ีคือ ความจริง และความต้ังใจ ใน

เรื่องของความจริงคือเนื้อหาที่นำเสนอไม8เปYนความจริง และในส8วนของความตั้งใจคือเนื้อหาตั้งใจใหR

ผูRอ8านไดRรับข8าวสารท่ีจูงใจไปทิศทางใดทิศทางหน่ึง [15, 16] 

 
2.1.2 ขnาวปลอมบนส่ือสังคมออนไลน.ทวิตเตอร. 

ข8าวปลอมในสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDมีคุณลักษณะเฉพาะที่มากกว8าข8าวปลอม

แบบดั้งเดิมหรือในรูปแบบเอกสาร นิตยสาร ฯลฯ นั่นก็คือ เรื่องของตัวตนปลอม และการกระจาย

ข8าวสารเฉพาะกลุ8ม 

  ในซึ่งสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD ผูRใชRสามารถสรRางบัญชีปลอมเพ่ือทำการกระจาย

ข8าวสาร ซึ่งทำไดRง8ายและขาดการตรวจสอบอย8างจริงจัง โดยมีการสรRางหุ8นยนตDสังคม (Social Bot) 

ในรูปแบบของบัญชีปลอมอีกดRวย โดยจากงานวิจัย [17] พบว8าหลัก ๆ แลRวหุ 8นยนตDสังคมจะใชR

อัลกอริทึมอัตโนมัติในการสรRางข8าวปลอม และผูRใชRงานที่เปYนมนุษยDซึ่งเปYนเจRาของบัญชีปลอมจะทำ

หนRาท่ีในการกระจายขRอมูลข8าวสารนั้น ๆ ต8อไป ซึ่งเปYนรูปแบบใหม8ในการกระจายข8าวและการบริโภค

ข8าวในยุคสมัยปdจจุบัน เนื่องจากสื่อสังคมออนไลนDที่มีความฉลาดในการคRนคืนข8าวสารที่ผูRใชRสนใจ
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ปรากฏบริเวณหนRาหลักในการใชRงานของผูRใชR ทำใหRผูRใชRคิดว8าข8าวนั้น ๆ เปYนเรื่องจริง ทำใหRความ

รุนแรงของข8าวปลอมทวีข้ึนอย8างรวดเร็ว  
 

2.1.3 คุณลักษณะของขnาวปลอมบนส่ือสังคมออนไลน. 

  ในสภาพแวดลRอมของการแยกแยะข8าวปลอม ไดRมีงานวิจัย [14] ศึกษาเรื่องการ

นิยามคุณลักษณะออกมาเปYน 3 ส8วนหลัก ๆ ดังต8อไปน้ี 

ผู #กระจายข+าว (User-Based) สนใจสภาพแวดลRอมของผู RใชRที ่กระจายข8าว เช8น 

จำนวนเพื่อนของผูRกระจายข8าว จำนวนผูRติดตาม ขRอมูลส8วนตัวที่เป´ดเผย จำนวนการเผยแพร8ขRอความ

ระยะเวลาท่ีสรRางบัญชีจนถึงปdจจุบัน เปYนตRน 

เนื้อหา (Content-Based) สนใจในสภาพแวดลRอมของเนื้อหาข8าว เช8น จำนวนแฮช

แท็ก (Hash Tag) จำนวนลิงคDท่ีอยู8ในเผยแพร8 จำนวนคำในเผยแพร8 การมีรูปภาพ เปYนตRน 

การมีส+วนร+วม (Social Based) สนใจในท8าทีของผูRใชRอื่น ๆ ท่ีไดRรับข8าวสาร เช8น 

การแสดงความคิดเห็น การกดปุ̈มถูกใจ การแบ8งปdนต8อ เปYนตRน 

 

2.1.4  การประมวลผลภาษาธรรมชาติ 

  การประมวลผลภาษาธรรมชาติ [7, 11] เปYนเทคนิคการคำนวณเก่ียวกับภาษาเพ่ือใหR

คอมพิวเตอรDไดRเขRาใจภาษาของมนุษยDและสามารถตีความไดRในลักษณะของคะแนนความรู Rสึก 

ความหมายของประโยค เปYนตRน 

 
2.1.5  การเรียนรู1ของเคร่ือง 

  คำนิยามจากหนังสือและงานวิจัยของการเรียนรูRของเคร่ือง [9, 10] เปYนการทำใหR

เครื่องเรียนรูRไดRจากขRอมูลตัวอย8างที่เราสนใจ โดยมุ8งเนRนไปในการพัฒนาหรือปรับปรุงประสิทธิภาพ

การทำงานของระบบใหRดีขึ้น และเมื่อทำการเรียนรูRแลRวเครื่องจะนำความรูRที่เรียนเก็บไวRในฐานความรูR

อยู8ในรูปแบบหลาย ๆ แบบ เช8น การสรRางกฎ 

 
2.1.6  เทคนิคต1นไม1ตัดสินใจ 

  เทคนิคตRนไมRตัดสินใจ [8, 9] เปYนเทคนิคหนึ่งของการเรียนรู Rของเครื ่อง โดยใชR

โครงสรRางของตRนไมRเปYนตRนแบบในการนำเสนอตัวเลขของเสRนทางความน8าจะเปYนของผลลัพธDในแต8ละ

เสRนทาง 

  ซึ ่งในการสรRางตRนไมRตัดสินใจนั ้น เราจำเปYนตRองทราบคำถามหรือปdญหาที ่เรา

ตRองการคRนหาคำตอบเปYนลำดับขั้น แต8ละขั้นของตRนไมRจะทำการตัดเสRนทางออกไปจากความน8าจะ

เปYนท่ีมีค8าต่ำ และเลือกเสRนทางท่ีมีความน8าจะเปYนสูงไปจนถึงคำตอบท่ีตRองการคRนหา 
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2.1.7  เทคนิคซัพพอร.ทเวกเตอร.แมชชีน 

  เทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน [8, 9] เปYนเทคนิคหนึ่งของการเรียนรูRของเครื่อง

โดยใชRระนาบของการตัดสินใจ แบ8งขRอมูลออกเปYนสองส8วนโดยใชRสมการเสRนตรงเพ่ือแบ8งฝdÆงของขRอมูล

ออกจากกัน ซึ่งจะสามารถทำการคัดแยก (Classification) และทำนาย (Regression) โดยเทคนิคน้ี

จะพยายามทำใหRผลความคลาดเคลื่อนของขRอมูลต่ำขณะที่พยายามทำใหRความต8างระหว8างชุดของ

ขRอมูลมากที่สุด เทคนิคนี้มักจะถูกใชRในลักษณะของขRอมูลที่มีคุณลักษณะค8อนขRางสูงเมื่อเทียบกับ

ตัวอย8างขRอมูล หรือขRอมูลไม8สามารถแบ8งไดRดRวยเสRนตรง 

  กระบวนการทำงานของซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน คือการหาค8าระยะขอบที่มาก

ที่สุดของระนาบตัดสินใจ โดยการแบ8งขอRมูลออกจากกัน และมีเสRนขอบคั่นระหว8างฝdÆง ซึ่งขRอมูลใหม8ท่ี

เขRามาจะใชRวิธีการหาระยะทางที่ใกลRเสRนของคั่นนRอยที่สุดจึงถือว8าขRอมูลใหม8เปYนขRอมูลในกลุ8มที่ใกลR

ท่ีสุดน้ัน 

 
2.1.8  เทคนิคโครงขnายประสาทเทียม 

  โครงข8ายประสาทเทียม [8, 9, 10] เปYนตัวแบบพยากรณDที่ไดRรับแรงบันดาลใจจาก

การทำงานของสมองมนุษยD โดยประสาทเทียมนั้นจะรับเอาขRอมูลที่เปYนผลลัพธDจากประสาทเทียมตัว

อื่นควบรวมกับค8าน้ำหนักเพื่อเอาาใชRคำนวณ หากการคำนวณไดRค8ามากกว8าที่ตั้งเอาไวRจะทำการส8งต8อ

ขRอมูลน้ีไปยังประสาทเทียมตัวอื่น เพื่อใชRในการคำนวณถัดไป จนออกมาเปYนผลลัพธDที่เราสนใจโดย

แสดงเปYนตัวอย8างดังภาพที่ 2-1 ที่เปYนการรับขRอมูลขาเขRา (Input Layer) จำนวน 3 ชุด เพื่อนำไป

คำนวณผ8านชั้นที่ซ8อนอยู8 (Hidden Layer) 2 ชั้นและไดRผลลัพธDออกมาเปYนขRอมูลที่ตRองการ (Output 

Layer) 

 
 

ภาพท่ี 2-1 ตัวอย8างโครงข8ายประสาทเทียม  

 
  อีกท้ังโครงข8ายประสาทเทียม ในปdจจุบันมีการทำลายสถิติเรื่องของความถูกตRองและ

ความเร็วในการจดจำภาพและเสียง อ8านลายมือ เขRาใจความหมายของคำ การแบ8งรูป ขับรถอัตโนมัติ
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และอื่น ๆ อีกมากมาย โดยสามารถรองรับท้ังในเรื่องของคุณลักษณะของขRอมูลหรือเรื่องของขRอมูลท่ีมี

จำนวนมาก และตRองการความสามารถในการคำนวณท่ีมีความซับซRอนสูง [9] 
 

2.1.9  การวัดคnาความถูกต1องของตัวแบบ 

  การวัดค8าความถูกตRองของตัวแบบ สามารถคำนวณไดRจากการสรRางเมทริกซDความ

สับสนหรือคอนฟ´วชันเมทริกซD (Confusion Matrix) ของความถูกตRองของการทำนาย (Confusion 

Matrix) โดยอRางอิงจากปdญหา โดยเราสามารถนิยามออกมาไดRเปYนขRอมูลดังน้ี 

• True Positive (TP) : เม่ือพยากรณDว8าเปYนข8าวปลอมและผลคือเปYนข8าวปลอม 

• True Negative (TN) : เม่ือพยากรณDว8าเปYนข8าวจริงและผลคือเปYนข8าวจริง 

• False Positive (FP) : เมื่อพยากรณDว8าเปYนข8าวปลอมและผลที่ไดRคือเปYนข8าวจริง 

โดยผลของการทำนาย ทำใหRมีโอกาสเกิดความเสียหายไดRสูงเชิงคุณภาพ 

• False Negative (FN) : เมื่อพยากรณDว8าเปYนข8าวจริงและผลที่ไดRคือเปYนข8าวปลอม 

โดยผลของการทำนาย ทำใหRมีโอกาสเกิดความเสียหายไดRสูงเชิงปริมาณ 

ซึ ่งสามารถนำเอาขRอมูลดังกล8าวไปใชRในการคำนวณความถูกตRอง ของตัวแบบ

พยากรณDไดRดRวยสมการของการวัดค8าความถูกตRอง การวัดค8าความแม8นยำ การวัดค8าความอ8อนไหว 

และการวัดค8าประสิทธิภาพของตัวแบบ โดยการสรRางคอนฟ́วชันเมทริกซD [18] ดังตารางท่ี 2-1 

 

ตารางท่ี 2-1 การสรRางเมทริกซDความสับสน 

 

ผลท่ีเกิดข้ึนจริง 

เชิงบวก เชิงลบ 

การทำนาย 

เชิงบวก TP FP 

เชิงลบ FN TN 

 

จากนั้นนำผลที่ไดRจากการคำนวณคอนฟ´วชันเมทริกซDดังตารางที่ 2-1 มาใชRในการ

คำนวณ ค8าความถูกตRอง ความแม8นยำ ความอ8อนไหว และค8าประสิทธิภาพของตัวแบบโดยมี

รายละเอียดดังต8อไปน้ี 
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2.1.9.1  การวัดคnาความถูกต1อง 

   Accuracy [18] คือการคำนวณจำนวนคำตอบที่พยากรณDถูกตRองเทียบกับ

จำนวนคำตอบทั้งหมด ที่นำไปใหRตัวแบบทำการพยากรณD ซึ่งนำมาประยุกตDใชRกับงานวิจัยฉบับนี้โดย

การวัดความถูกตRองของตัวแบบพยากรณD ซึ่งสามารถคำนวณโดยการนำผลของคอนฟ´วชันเมทริกซDมา

ใชRในสมการท่ี (1) 

   $%%&'(%)	 = (!	*	(+
(!	*	,+	*(+	*,!               (2-1) 

 

 
2.1.9.2  การวัดคnาความแมnนยำ 

   Precision [18] คือการคำนวณความแม8นยำหรือจำนวนที่ทำนายถูกจาก

ขRอมูลที่ทำนายเปYนคลาสที่สนใจอยู8 โดยสามารถนำมาประยุกตDใชRกับงานวิจัยฉบับนี้ไดRโดยการวัด

ความแม8นยำของตัวแบบพยากรณDท่ีทำนายผลออกมาเปYนข8าวปลอม ซึ่งสามารถคำนวณโดยการนำผล

ของคอนฟ́วชันเมทริกซDมาใชRในสมการท่ี (2) 

 

   *'+%,-,.!	 = (!	*	(+
(!	*	,+	*(+	*,!                 (2-2) 

 

 
2.1.9.3  การวัดคnาความอnอนไหว 

   Recall [18] คือค8าความอ8อนไหว หรือจำนวนขRอมูลที่ทำนายถูกต8อขRอมูลท่ี

ทำนายถูกรวมกับขRอมูลที่ทำนายผิดซึ่งเปYนประเภทท่ีสนใจ โดยการวัดค8าความอ8อนไหวของตัวแบบ

พยากรณDที่ทำนายผลออกมาเปYนข8าวปลอม ซึ่งสามารถคำนวณโดยการนำผลของคอนฟ´วชันเมทริกซD

มาใชRในสมการท่ี (3) 

 

   /+%(00	 = (!	*	(+
(!	*	,+	*(+	*,!                  (2-3) 

 

 
2.1.9.4  การวัดคnาประสิทธิภาพของตัวแบบ 

   F-Measure [18] หรือการวัดประสิทธิภาพของตัวแบบ คำนวณไดRโดยการ

ใชRค8าน้ำหนักเฉลี่ยของค8าความแม8นยำและค8าความอ8อนไหวของแต8ละประเภทเป^าหมาย โดยใน

งานวิจัยฉบับนี้ไดRนำมาประยุกตDใชRในการวัดค8าประสิทธิภาพของตัวแบบในการระบุหรือแยกแยะข8าว

ปลอมซ่ึงสามารถคำนวณโดยการนำผลของคอนฟ́วชันเมทริกซDมาใชRในสมการท่ี (4) 
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   1	2+(-&'+	 = (!	*	(+
(!	*	,+	*(+	*,!                (2-4) 

 

 

 2.1.10 การเลือกคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

  การเลือกคุณลักษณะที่สำคัญสามารถทำไดRจากการใชRเทคนิคการเรียนรูRของเครื่อง

ซึ ่งมีหลากหลายเทคนิค ในงานวิจัยฉบับนี ้ไดRเลือกใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees 

Classifier เปYนหนึ่งในกลุ8มของตัวแบบที่เรียกว8า Ensemble learning ที่มีหลักการ คือ การสอนตัว

แบบที่เหมือนกันตัวแบบจำนวนมากดRวยขRอมูลชุดเดียวกัน โดยทุกรอบของการสอนตัวแบบจะเลือก

ส8วนของขRอมูลท่ีใชRสอนต8างกัน จากน้ันนำการตัดสินใจของตัวแบบเหล8าน้ันมาใชRในการประเมิน 

  ซึ่งในเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier จะประกอบดRวยตัวแบบ

ตRนไมRตัดสินใจที่เหมือนกันจำนวนหนึ่งรวมกันเรียกว8า ป¨า (Forest) โดยตRนไมRตัดสินใจแต8ละตัวแบบท่ี

เหมือนกันจะไดRรับจำนวนคุณลักษณะท่ีไม8เหมือนกันเพ่ือไปใชRในการคำนวณ 

  โดยเทคนิค Extra Trees Classifier คำนวณสิ่งที่เรียกว8า Feature importances 

[18] หรือการช้ีวัด "ความสำคัญของคุณลักษณะ" ในลักษณะหาความสัมพันธD โดยวัดว8าตRนไมRแต8ละตRน 

ที่ใชR คุณลักษณะนั้นสามารถลดค8าความไม8บริสุทธิ์ (Gini Index) ไดRจำนวนใด และนำมาใชRในการ

ประเมินคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 

 2.1.11 การได1มาซ่ึงคุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบ 

  ในการไดRมาซึ่งคุณลักษณะที่สำคัญจากตัวแบบทั้งสามตัวแบบของงานวิจัยฉบับนี้มี

รายละเอียดดังน้ี 

 

  2.1.11.1 คุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบต1นไม1ตัดสินใจ 

   ในการสรRางและใชRงานตัวแบบตRนไมRตัดสินใจ จะไดRมาซ่ึงคุณลักษณะ

ท่ีมีความสำคัญต8อการสอนและ ทดสอบตัวแบบ สามารถทำไดRโดยใชRวิธีการเรียกดูค8าคุณลักษณะของ

ตัวแบบ ที่มีชื่อว8า feature_importances_ [19] ซึ่งผลลัพธDที่ไดRจะเปYนคุณลักษณะที่สำคัญของ

การสอนและทดสอบตัวแบบ 

	
	
 
  2.1.11.2 คุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบซัพพอร.ทเวกเตอร.แมชชีน 

ในการสรRางตัวแบบซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีนจะไดRมาซึ่งคุณลักษณะท่ีมี

ความสำคัญต8อการสอนและ ทดสอบตัวแบบ สามารถทำไดRโดยใชRวิธีการเรียกดูค8าคุณลักษณะของตัว
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แบบ ที่มีชื่อว8า coef_ [20] ซึ่งผลลัพธDที่ไดRจะเปYนคุณลักษณะที่สำคัญของการสอนและทดสอบตัว

แบบ 

 

  2.1.11.3 คุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบโครงขnายประสาทเทียม 

ในการสรRางตัวแบบซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีนจะไดRมาซึ่งคุณลักษณะท่ีมี

ความสำคัญต8อการสอนและ ทดสอบตัวแบบ สามารถทำไดRโดยใชRคลาสตัวช 8วยที ่ม ีช ื ่อว8า 

PermutationImportance และ Eli5 [21] ซึ่งผลลัพธDที่ไดRจะเปYนคุณลักษณะที่สำคัญของ

การสอนและทดสอบตัวแบบ 

 
2.2  งานวิจัยท่ีเก่ียวข1อง 

 
 ในการศึกษาวิจัยเรื่องการแยกแยะข8าวปลอมผ8านทางส่ือสังคมออนไลนD ผูRวิจัยไดRทำการศึกษา

คRนควRาเอกสารงานวิจัยที่เกี่ยวขRองเพื่อนำมาประกอบความรูR ศึกษาแนวทาง และอRางอิงในการทำงาน

วิจัย ซ่ึงสรุปสาระสำคัญไดRดังต8อไปน้ี 

 
2.2.1  เก่ียวกับการนิยามและสำรวจข1อมูลการตรวจระบุขnาวปลอม 

  Kai Shu, Arny Silva, Suhang Wang, Jiliang Tang, and Huan Liu. [14] ได Rทำ

การสำรวจแนวคิด วิธีการเก่ียวกับการแยกแยะข8าวปลอมผ8านทางส่ือสังคมออนไลนD โดยมีรายละเอียด

ท่ีสำคัญดังน้ี 

• ความหมายของข8าวปลอม 

• ลักษณะของข8าวปลอมแบบด้ังเดิมและข8าวปลอมบนส่ือสังคมออนไลนD 

• การแยกแยะข8าวปลอม แบ8งมุมมองออกเปYน 3 มุมมองคือ 

• คุณลักษณะของข8าวปลอม (Feature Extraction) ซึ ่งประกอบไปดRวย 

แหล8งท่ีมา หัวขRอข8าว เน้ือหาข8าว รูปภาพ วิดีโอ 

o แยกคุณลักษณะจากภาษา เช8น เน้ือหาข8าว ความรูRสึกของประโยค  

o แยกคุณลักษณะจากส่ิงท่ีปรากฏ เช8น จากภาพ เสียง  

• สภาพแวดลRอมของข8าวปลอม แบ8งออกเปYน 3 รูปแบบ 

o ขRอมูลท่ีเก่ียวกับผูRเผยแพร8ข8าว เช8น ช่ือ จำนวนผูRติดตาม  

o ขRอมูลท่ีเก่ียวกับข8าว เช8น เน้ือหาข8าว หัวขRอ  

o ขRอมูลท่ีเก่ียวกับการมีส8วนร8วม เช8น การแสดงความคิดเห็น  

• การสรRางตัวแบบการเรียนรูR เพ่ือแยกแยะข8าวปลอม 

o อRางอิงจากตัวข8าวและส8วนท่ีเก่ียวขRองในข8าว เช8น ช่ือผูRแต8ง เน้ือหา  
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o อRางอิงจากสภาพแวดลRอมของข8าว เช8น การแสดงความคิดเห็น  

• การประเมินผลของการแยกแยะข8าวปลอม ซ่ึงนำเสนอวิธีการออกมาเปYน 4 วิธีคือ 

o ความถูกตRอง หรือ Accuracy 

o ความแม8นยำ หรือ Precision 

o ความอ8อนไหว หรือ Recall 

o ประสิทธิภาพของตัวแบบ หรือ F-Measure 

  ซึ่งผูRวิจัยไดRนำขRอมูลในส8วนนี้มาใชRอRางอิง สกัดขRอมูลเปYนความรูR และใชRเปYนแนวทาง

ในการสรRางตัวแบบเพื่อแยกแยะข8าวปลอมบนสื่อสังคมออนไลนD อีกทั้งยังใชRในการอRางอิงในขั้นตอน

ออกแบบระเบียบการวิจัยท่ีจะกล8าวถึงในหัวขRออ่ืนต8อไป 

 
2.2.2  เก่ียวกับการใช1เทคนิคการเรียนรู1ของเคร่ืองเพ่ือตรวจระบุขnาวปลอม 

  ผูRวิจัยไดRทำการศึกษาวรรณกรรมที่เกี่ยวขRอง โดยเปYนงานที่ใชRเทคนิคการเรียนรูRของ

เครื่อง ทั้งแบบทั่วไป ทั้งแบบเชิงลึกเพื่อใชRสำหรับแยกแยะข8าวปลอมผ8านทางสื่อสังคมออนไลนD โดยมี

รายละเอียดดังตารางท่ี 2-1 ซ่ึงเปYนการเปรียบเทียบงานวิจัยในดRานการใชRเทคนิคการเรียนรูRของเครื่อง

ประเภทต8าง ๆ และความถูกตRองท่ีไดRจากการทดลอง 

 

ตารางท่ี 2-2 งานวิจัยและเทคนิคท่ีใชRในงานวิจัยจากการทบทวนวรรณกรรม 

 
ช่ืองานวิจัย 

 
NLP 

จำนวนท่ีพบการใช1เทคนิคประเภท ความ

ถูกต1อง 

(%) 
Decision 

Tree 

Random 

Forest 

SVM Neural 

Network 

Identify tweet with fake 

news (2018) [2] 

ใชR 1 - 1 - 99 * 

Fake News Identification 

on Twitter with 

Hybrid CNN and RNN 

Models (2018) [3] 

- - - - 2 82 

CSI : A Hybrid Deep 

Model for Fake News 

Detection (2017) [4] 

- 1 - 1 1 95.4 
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ช่ืองานวิจัย 

 
NLP 

จำนวนท่ีพบการใช1เทคนิคประเภท ความ

ถูกต1อง 

(%) 
Decision 

Tree 

Random 

Forest 

SVM Neural 

Network 

Fake and Spam 

Messages : Detecting 

Misinformation during 

Natural Disasters on 

Social Media (2015) [22] 

- 2 1 - - 96.43 * 

Improving Spam 

Detection in Online 

Social Network (2015) 

[23] 

- 1 - - - 87.9 

Event Adversarial Neural 

Network for Multi-Modal 

Fake News Detection 

(2018) [24] 

- - - - 3 82.7 

Rumors Detection in 

Chinese via Crowd 

Responses (2014) [25] 

ใชR - - 1 - 95.24 

Detect rumors using 

time series of social 

context information on 

microblogging websites 

(2015) [26] 

ใชR 1 1 1 - 89.6 

Detecting Hoaxes Frauds 

and Deception in 

ใชR 1 - 1 - 96.6 
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ช่ืองานวิจัย 

 
NLP 

จำนวนท่ีพบการใช1เทคนิคประเภท ความ

ถูกต1อง 

(%) 
Decision 

Tree 

Random 

Forest 

SVM Neural 

Network 

Writing Style Online 

(2012) [27] 

Detecting rumors from 

microblogs with 

recurrent neural 

networks (2016) [5] 

ใชR 1 1 1 2 91 

Fake news or truth using 

satirical cues to detect 

potentially misleading 

news (2016) [28] 

ใชR - - 1 - 93 

News credibility 

evaluation on microblog 

with a hierarchical 

propagation model 

(2014) [29] 

- - - 1 - 88.9 * 

Prominent features to 

rumor propagation in 

online social media 

(2013) [30] 

- 1 1 1 - 93 

จำนวนคร้ังท่ีพบใน

วรรณกรรมท่ีสืบคRน 

คิดเปYนเปอรDเซ็นตDการถูกใชR

งาน 

6 

46.1% 

9 

69.2 % 

4 

30.7 % 

9 

69.2 

% 

8 

61.5 % 

 

หมายเหตุ * วรรณกรรมที่ใช3ข3อมูลเฉพาะเหตกุารณ;ในการสอนและทดสอบเครื่อง เชDนเหตุการณ;เครื่องบินเฮอริเคนแซนดี้ เปJนต3น 
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  หลังจากที่ผูRวิจัยไดRทำการศึกษาและทำการทบทวนวรรณกรรมจากขRอมูลในตาราง

ขRางตRนแลRว พบว8ามีการใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ ซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน และโครงข8ายประสาท

เทียมเปYนหลัก และมีบางงานท่ีใชRเทคนิค Random Forest มาใชRในการตรวจจับข8าวปลอม และมีการ

ประยุกตDใชRเทคนิคการประมวลผลธรรมชาติ มาช8วยในการแยกคุณลักษณะบางชนิดออกจากเนื้อข8าว

เพ่ือเพ่ิมความถูกตRอง 

  ในงานวิจัย [14] ไดRพูดถึงประเด็นในหัวขRอของคุณลักษณะและตัวแบบที่หากมีความ

ซับซRอนมากขึ้นจะทำใหRไดRรับความถูกตRองมากยิ่งขึ ้น และยังสามารถขยายตัวแบบใหRปรับใชRไดR

หลากหลายชุดขRอมูลมากกว8า ซึ่งในงานวิจัยฉบับนี้เราตั้งเป^าหมายในการสรRางตัวแบบที่ซับซRอนหรือ

ตัวแบบเชิงลึกเพื่อตรวจจับข8าวปลอม โดยผูRวิจัยจึงเลือกเฉพาะงานวิจัยที่มีการใชRตัวแบบที่เปYนไปใน

แนวทางของตัวแบบเชิงลึกมาศึกษาอRางอิงดังต8อไปน้ี 

  Oluwaseun Ajao et al. [3] นำเสนอเฟรมเวิรDคที่ใชRในการตรวจจับข8าวปลอมจาก

ทวิตเตอรD โดยการรวมกันระหว8างเทคนิค Convolution Neural Network (CNN) กับ Long-Short 

Term Recurrent Neural Network (RNN-LTSM) เขRาดRวยกัน ซึ่งไดRผลลัพธDความถูกตRองไดRมากถึง 

82% โดยไม8ตRองใชRความรูRก8อนหนRาของคุณลักษณะท่ีน8าสนใจของข8าวจำพวกน้ัน 

  Natali Ruchansky et al. [4] พัฒนาตัวแบบที ่ใชRคุณลักษณะสามดRานนั ่นก็คือ

ขRอความ การตอบโตR และแหล8งที่มาของข8าวเพื่อเพิ่มความถูกตRองของการพยากรณD โดยตั้งชื่อตัวแบบ

ใหRสอดคลRองกับคุณลักษณะที่สนใจคือ Capture Score Integrate ซึ่งแบ8งออกเปYนสามโมดูล โมดูลท่ี

หนึ่งทำงานเกี่ยวกับขRอความและการตอบโตRของผูRใชRโดยใชRเทคนิค Recurrent Neural Network 

และโมดูลที่สองสนใจเกี่ยวกับแหล8งที่มาโดยอRางอิงจากพฤติกรรมของผูRใชR จากนั้นนำผลลัพธDทั้งสอง

โมดูลมารวมกันท่ีโมดูลท่ีสามเพ่ือแยกแยะขRอมูลว8าเปYนข8าวปลอมหรือไม8 ซ่ึงเม่ือนำไปทดสอบกับขRอมูล

จริงแลRวไดRค8าความถูกตRองมากกว8าตัวแบบอ่ืนท่ีผูRวิจัยไดRนำมาเปรียบเทียบ 

  Yaqing Wang et al. [24] ได Rนำเสนอเฟรมเว ิร Dคท ี ่ช ื ่อว8า Event Adversarial 

Neural Networks (EANN) ที ่สามารถสกัดเอาคุณลักษณะคงที ่ของข8าวปลอมที ่เข Rามาใหม8ใน

เหตุการณDนั้น ๆ โดยเฟรมเวิรDคนี้ประกอบไปดRวยสามส8วนคือ ส8วนสกัดคุณลักษณะจากขRอความและ

รูป (Multi-modal Feature Extractor) ส8วนตรวจจับข8าวปลอม (Fake news detector) และส8วน

แยกแยะเหตุการณD (Event Discriminator) โดยส8วนตรวจจับข8าวปลอมจะทำงานร8วมกับส8วนสกัด

คุณลักษณะ เพื่อใชRขRอมูลที่ไดRนำไปช8วยในการตรวจจับ และในส8วนแยกแยะเหตุการณDจะทำหนRาที่นำ

คุณลักษณะเฉพาะของเหตุการณDนั้น ๆ ออกจากคุณลักษณะทั้งหมด ใหRคงเหลือเฉพาะคุณลักษณะท่ี

ทุกเหตุการณDมีเหมือนกัน โดยผูRแต8งไดRนำขRอมูลจากสื่อสังคมออนไลนD Weibo และ Twitter มาใชRใน

การสอนเคร่ืองและทดสอบ ซ่ึงผลท่ีไดRมีความถูกตRองมากกว8าเทคนิคอ่ืน ๆ ท่ีใชRกันอยู8ในปdจจุบัน 
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  Jing Ma et al. [26] นำเสนอกระบวนการเรียนรูRแบบต8อเนื่องเพื่อระบุข8าวลือ โดย

สรRางตัวแบบที่ใชRเทคนิค Recurrent Neural Network สำหรับเรียนรูRส8วนที่ซ8อนอยู8ของขRอมูลที่ใชR

สภาพแวดลRอมของขRอมูลมาช8วย ซึ่งผลจากการทดลองคือสามารถใหRความถูกตRองมากกว8าตัวแบบอ่ืน 

ท่ีเอามาเปรียบเทียบ โดยผูRวิจัยไดRใหRขRอมูลไวRว8าหากตัวแบบน้ีสามารถปรับปรุงไดRโดยการทำใหRซับซRอน

มากขึ้นโดยการเพิ่มจุดต8อ (Node) หรือเพิ่มชั้นที่ซ8อนอยู8 และการนำตัวแบบนี้ไปใชRตรวจจับโดยนับ

เวลาผลท่ีไดRคือไดRความถูกตRองมากในเวลาท่ีรวดเร็วเม่ือเทียบกับการใชRเทคนิคอ่ืน 

  จากการศึกษางานวิจัยขRางตRน พบว8าช8องทางการเพิ่มความถูกตRองของตัวแบบ

สามารถทำไดRหลากหลายวิธี และวิธีที่สามารถประยุกตDใชRกับขRอมูลหลากหลายไม8ขึ้นกับเหตุการณDใด

เหตุการณDหนึ่งคือตัวแบบที่ใชRเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียมแบบวนซ้ำซึ่งรองรับคุณลักษณะไดR

จำนวนมาก อีกทั้งสามารถปรับแต8งค8าต8าง ๆ เช8น จำนวนจุดเชื่อมต8อ จำนวนช้ันที่ซ8อนอยู8 เพื่อเพ่ิม

ความถูกตRองไดRอีกดRวย และผูRวิจัยยังพบว8าการพัฒนาตัวแบบการศึกษางานวิจัยขRางตRนอRางอิงไปกับ

ภาษาอังกฤษและพฤติกรรมการใชRสื่อสังคมออนไลนD ของชาวต8างชาติ ซึ่งอาจจะไม8สามารถใหRความ

ถูกตRองมากนักเม่ือนำไปใชRกับภาษาไทยหรือพฤติกรรมการใชRส่ือสังคมออนไลนD ของคนไทย 

  ดังนั ้นผู RวิจัยจึงนำเสนอแนวคิดในการสรRางตัวแบบ สำหรับตรวจจับข8าวปลอม

ภาษาไทยโดยใชRเทคนิคประเภทโครงข8ายประสาทเทียมแบบวนซ้ำดRวยคุณลักษณะและชั้นที่ซ8อนอยู8

จำนวนมาก (ตัวแบบเชิงลึก) ทำงานร8วมกับเทคนิคการประมวลผลภาษาธรรมชาติ เพื่อใชRในการ

เรียนรูRการตรวจจับข8าวปลอมภาษาไทย 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



บทที่ 3 

วิธีการดำเนินการวิจัย 

 
 ผูRวิจัยไดRดำเนินการศึกษา รวบรวม วิเคราะหD และออกแบบระบบเพ่ือการคRนหาคุณลักษณะท่ี

สำคัญ และการสรRางตัวแบบการเรียนรูRของเครื่องในการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบนสื่อสังคม

ออนไลนDทวิตเตอรD โดยตัวแบบการเรียนรูRของเครื่องมีจำนวน 3 ตัวแบบ ซึ่งใชRเทคนิคการเรียนรูRของ

เครื่องที่ต8างกัน โดยใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ ซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน และโครงข8ายประสาทเทียม

ตามลำดับ โดยภาพรวมของระบบจะเปYนดังภาพท่ี 3-1 

 

 
 

ภาพท่ี 3-1 ภาพรวมของการดำเนินการวิจัย 

 
 ลำดับวิธีการทำงานของระบบจะแบ8งออกเปYน 10 ส8วน คือการเชื่อมต8อระบบกับสื่อสังคม

ออนไลนDทวิตเตอรDเพื่อคRนคืนขRอมูล การแปลงขRอมูลและบันทึกลงสู8ฐานขRอมูล การตรวจสอบขRอมูล

โดยผูRเชี่ยวชาญ การเพิ่มคุณลักษณะดRานคะแนนความรูRสึก การเตรียมขRอมูลและทำมาตรฐานขRอมูล 

การเลือกคุณลักษณะที ่สำคัญของขRอมูล การสรRางตัวแบบและคำนวณค8าความถูกตRอง การ

เปรียบเทียบความถูกตRองของตัวแบบ การเปรียบเทียบคุณลักษณะที่สำคัญ การทดสอบคุณลักษณะท่ี

สำคัญ โดยมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี 
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3.1  การเช่ือมตnอระบบกับส่ือสังคมออนไลน.ทวิตเตอร.เพ่ือค1นคืนข1อมูล 

 
 ในส8วนของการเชื่อมต8อระบบกับสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDนั้นผูRวิจัยไดRสรRางโปรแกรมดRวย

กรอบการทำงานที่ชื่อว8า Groovy on Grails [31] ซึ่งเปYนกรอบการทำงานในรูปแบบเว็บดRวยการใชR

ภาษา Groovy [32] และผูRวิจัยไดRศึกษาการคRนคืนขRอมูลผ8านสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDผ8านทาง 

Application Programming Interface (API) ของสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD ซึ่งก8อนที่จะสามารถ

เชื่อมต8อไดR จำเปYนที่จะตRองสมัครใชRบริการ และไดRรับการอนุมัติจากสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDก8อน 

หลังจากไดRรับการอนุมัติใหRสามารถคRนคืนขRอมูลไดRแลRว ผูRวิจัยจะไดRรับรหัส 4 ชุด ไดRแก8 Access 

Token, Access Secret, Consumer Key และ Consumer Secret เพ่ือใชRในการยืนยันตัวก8อนท่ีจะ

สามารถคRนคืนขRอมูลจากส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD 

 โดยในงานวิจัยฉบับนี้ไดRเลือกขRอมูลที่เปYนการใหRข8าวสาร ความคิดเห็นประกอบกับข8าวสาร 

เปYนหลักใน หรือเนื้อหาที่มีแนวโนRมในการชักจูงความเขRาใจของผูRอ8าน โดยประเภทของข8าวสารมี

เน้ือหาท่ีแตกต8างกัน เช8น ข8าวประเภทกีฬา ข8าวประเภทสังคม 

 ในการคRนคืนขRอมูลข8าวจากสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD จะตRองใชRรหัส หรือ Identification 

(ID) ของข8าว ๆ นั้น ในการระบุคRนคืนขRอมูล โดยขRอมูลที่ไดRรับจะแบ8งออกเปYน 2 ชุด คือ ขRอมูล

เก่ียวกับเน้ือหา และขRอมูลเก่ียวกับผูRเผยแพร8 โดยมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี 

 
       3.1.1  ข1อมูลเก่ียวกับเน้ือหา 

  ในส8วนเน้ือหาของข8าวเม่ือทำการรRองขอขRอมูลแลRวจะไดRขRอมูลจากส่ือสังคมออนไลนD

ทวิตเตอรD ดังแสดงในตารางท่ี 3-1 
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ตารางท่ี 3-1 ขRอมูลเก่ียวกับเน้ือหาท่ีไดRจากการคRนคืนขRอมูลผ8านส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD 

ข1อมูลท่ีได1 ความหมาย 

created_at ถูกสรRางขRอมูลเม่ือวันเวลาใด 

id รหัสเฉพาะของการเผยแพร8หรือข8าวน้ัน ๆ เปYนตัวเลข 

id_str รหัสเฉพาะของการเผยแพร8หรือข8าวน้ัน ๆ เปYนแบบขRอความ 

text เน้ือหาของข8าว 

hashtags แฮชแท็ก หรือ การระบุกลุ8มของขRอมูล ของเน้ือหาข8าว 

symbols สัญลักษณDท่ีเกิดข้ึนในเน้ือหาข8าว 

user_mentions ผูRใชRงานอ่ืนท่ีถูกอRางอิงในเน้ือหาข8าว 

urls ลิงคDภายนอกท่ีเกิดข้ึนในเน้ือหาข8าว 

retweet_count จำนวนการแบ8งปdนข8าว 

favorite_count จำนวนการกดช่ืนชอบหรือถูกใจข8าว 

favorited ข8าวน้ีไดRถูกกดช่ืนชอบหรือไม8 

retweeted ข8าวน้ีไดRถูกแบ8งปdนหรือไม8 

lang ภาษาท่ีใชR 

geo พ้ืนท่ีท่ีข8าวน้ีถูกสรRาง 

 
3.1.2  ข1อมูลเก่ียวกับผู1สร1างเน้ือหาหรือผู1เผยแพรn 

  ในส8วนผูRสรRางเนื้อหาเมื่อคRนคืนขRอมูลแลRวจะไดRรับขRอมูลจากสื่อสังคมออนไลนDทวิต

เตอรDดังแสดงในตารางท่ี 3-2 
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ตารางท่ี 3-2 ขRอมูลผูRสรRางเน้ือหาท่ีไดRจากการคRนคืนขRอมูลผ8านส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD 

ข1อมูลท่ีได1 ความหมาย 

location สถานท่ีของบัญชีผูRใชR 

id รหัสเฉพาะของบัญชีผูRใชRน้ัน ๆ เปYนตัวเลข 

id_str รหัสเฉพาะของบัญชีผูRใชRน้ัน ๆ เปYนแบบขRอความ 

name ช่ือของบัญชีผูRใชR 

screen_name ช่ือท่ีแสดงสาธารณะ 

description คำอธิบายของบัญชีผูRใชR 

urls การเช่ือมโยงภายนอกท่ีอยู8ในบัญชี 

followers_count จำนวนผูRติดตาม 

friends_count จำนวนเพ่ือน 

created_at ถูกสรRางขRอมูลบัญชีผูRใชRเม่ือวันเวลาใด 

listed_count จำนวนการเผยแพร8ต้ังแต8สรRางบัญชีผูRใชR 

 
โดยขRอมูลที่ไดRรับมาจากสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDจะถูกนำไปทำความสะอาดขRอมูลก8อนท่ี

จะบันทึกลงฐานขRอมูลต8อไปในข้ันตอนท่ี 3.2 

 
3.2 การแปลงและบันทึกลงสูnฐานข1อมูล 
  

ก8อนจะนำขRอมูลไปใชRผูRวิจัยจำเปYนตRองทำความสะอาดขRอมูล และแปลงขRอมูล เพื่อใหRการนำ

ขRอมูลไปใชRในการสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูRของเครื่องเปYนไปอย8างมีประสิทธิภาพมากที่สุด 

โดยจะแบ8งงานออกเปYน 3 ส8วนคือ การคำนวณขRอมูลเนื้อหา การคำนวณขRอมูลเกี่ยวกับผูRสรRางเนื้อหา 

และการบันทึกขRอมูลลงสู8ฐานขRอมูล 
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 3.2.1  การคำนวณข1อมูลเน้ือหา 

ในส8วนของการคำนวณขRอมูลเนื้อหานั้นจะทำการทำความสะอาดขRอมูล โดยการ

แปลงขRอมูล และการเพ่ิมคุณลักษณะบางส8วนเพ่ือนำไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบดังต8อไปน้ี 

          3.2.1.1  เวลาท่ีถูกสร1างข1อมูล 

            สำหรับขRอมูลที่ถูกสรRางจะไดRรับมาเปYนรูปแบบของวันเดือนป¥และเวลาของ

การสรRางขRอมูลซึ่งก8อนจะนำไปใชRผูRวิจัยจำเปYนจะตRองแปลงขRอมูลใหRเปYนตัวเลขโดยจะแบ8งเปYน 2 ส8วน

คือขRอมูลวันท่ีและขRอมูลเวลาดังต8อไปน้ี 

            ขRอมูลวันที ่จะทำการแปลงขRอมูลโดยคำนวณออกมาเปYนขRอมูลวันของ

สัปดาหDและแปลงขRอมูลเปYนตัวเลขโดยใชRหลักเกณฑDดังตารางท่ี 3-3  

 
ตารางท่ี 3-3 การแปลงขRอมูลวันของสัปดาหDเปYนตัวเลข 

ข1อมูลวัน คnาตัวเลขท่ีใช1 

วันอาทิตยD 1 

วันจันทรD 2 

วันอังคาร 3 

วันพุธ 4 

วันพฤหัสบดี 5 

วันศุกรD 6 

วันเสารD 7 

 
   ขRอมูลเวลาจะทำการแปลงขRอมูลออกเปYนไตรมาสของเวลาหรือออกเปYน 4 

ประเภทซ่ึงมีรายละเอียดดังตารางต8อไปน้ี 
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ตารางท่ี 3-4 การแปลงขRอมูลเวลาเปYนตัวเลข 

ข1อมูลเวลา คnาตัวเลขท่ีใช1 

00:00:00 น. - 05:59:59 น. 1 

06:00:00 น. - 11:59:59 น. 2 

12:00:00 น. - 17:59:59 น. 3 

18:00:00 น. - 23:59:59 น. 4 

  

3.2.1.2 จำนวนคำและจำนวนอักษร 

   ในการคำนวณจำนวนคำและจำนวนอักษรภาษาไทย ผูRวิจัยไดRใชRไลบรารีช่ือ 

PyThaiNLP [33] ในการคำนวณท้ังจำนวนคำและจำนวนอักษรภาษาไทย 

 

  3.2.1.3 จำนวนเคร่ืองหมายปรัศนีและเคร่ืองหมายอัศเจรีย. 

   ในส8วนของจำนวนเครื่องหมายอัศเจรียD และจำนวนเครื่องหมายอัศเจรียD 

ผูRวิจัยไดRสรRางโปรแกรมเพิ่มเติมจากโปรแกรมคRนคืนขRอมูลดRวยภาษา Groovy เพื่อทำการคำนวณ

ขRอมูลจำนวนเคร่ืองหมายปรัศนีและเคร่ืองหมายอัศเจรียD จากเน้ือหาของข8าว  
  
  3.2.1.4  แฮชแท็ก 

   การคำนวณแฮชแท็ก หรือการระบุกลุ8มของขRอมูล จะใชRโปรแกรมเพิ่มเติม

จากโปรแกรมคRนคืนขRอมูลดRวยภาษา Groovy ในการนับจำนวนจากเครื่องหมาย “#” ที่อยู8ในเนื้อหา

ของข8าว 

 
  3.2.1.5  การเช่ือมโยงภายนอก 

   การคำนวณจำนวนการเช่ือมโยงภายนอกท่ีอยู8ในเน้ือหาข8าว จะใชRโปรแกรม

เพิ่มเติมจากโปรแกรมคRนคืนขRอมูล ในการนับขRอมูลที่ไดRจากการคRนคืนค8าผ8านทาง Application 

Programming Interface ของสื่อสังคมออนไลนD โดยคRนหารูปแบบของการเชื่อมโยงที่อยู8ภายใน

เน้ือหาข8าว  
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3.2.2  การคำนวณข1อมูลเก่ียวกับผู1สร1างเน้ือหา 

  ในส8วนของการทำคำนวณเกี่ยวกับขRอมูลผูRสรRางเนื้อหานั้นจะทำการทำความสะอาด

ขRอมูล โดยการแปลงขRอมูล และการเพิ่มคุณลักษณะบางส8วนเพื่อนำไปสอนและทดสอบตัวแบบ

ดังต8อไปน้ี 

 
  3.2.2.1 จำนวนอักษรของผู1ใช1บัญชี 

   ในส8วนของชื่อผูRใชRบัญชีผูRวิจัยไดRนำไปใชRโดยการคRนคืนจำนวนตัวอักษรของ

ชื่อผูRใชRบัญชีเปYนหนึ่งในคุณลักษณะที่นำไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูR โดยคำนวณไดRจาก

การใชRไลบรารี PyThaiNLP ในการคำนวณจำนวนอักษร 

 

  3.2.2.2 ช่ือผู1ใช1มีตัวเลขหรือไมn 

   เปYนการคำนวณว8าชื่อผูRใชRประกอบดRวยตัวเลขหรือไม8 โดยสามารถคำนวณ

จากรูปแบบของตัวเลขภายในตัวช่ือผูRใชRซ่ึงจะใชRเกณฑDดังตารางท่ี 3-5 ในการพิจารณาขRอมูล 

 
ตารางท่ี 3-5 การตรวจสอบช่ือบัญชีผูRใชRมีตัวเลขหรือไม8 

คุณลักษณะจากการคำนวณ เกณฑ. คnาตัวเลขท่ีใช1 

ช่ือบัญชีผูRใชRมีตัวเลขหรือไม8 
มี 1 

ไม8มี 0 

 
  3.2.2.3  จำนวนอักษรของช่ือท่ีแสดงสาธารณะ 

   ในส8วนของชื่อที่แสดงสาธารณะผูRวิจัยไดRนำไปใชRโดยการคRนคืนจำนวน

ตัวอักษรของชื่อผูRใชRบัญชีเปYนหนึ่งในคุณลักษณะที่นำไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูR โดย

คำนวณไดRจากการใชRไลบรารี PyThaiNLP ในการคำนวณจำนวนอักษร 
  
  3.2.2.4  อัตราสnวนระหวnางเพ่ือนและผู1ติดตาม 

   ในการคำนวณอัตราส8วนระหว8างเพื ่อนและผู RติดตามจะคำนวณโดยใชR

สมการท่ี (1) ในการคำนวณ 
 
   อัตราส+วน = จำนวนเพ่ือน/จำนวนผู#ติดตาม                      (3-1)

    
   เม่ือไดRขRอมูลอัตราส8วนท่ีนำไปใชRจากสมการขRางตRนแลRว จึงนำขRอมูลดังกล8าว

บันทึกลงสู8ฐานขRอมูลเพ่ือนำไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูRต8อไป 
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 3.2.3  การบันทึกลงสูnฐานข1อมูล 

  จากนั ้นบันทึกขRอมูลจากสื ่อสังคมออนไลนD และขRอมูลที ่ทำการแปลงแลRวลงสู8

ฐานขRอมูลส8วนกลางซ่ึงใชRฐานขRอมูล MySQL [34] ในการเก็บขRอมูล 

 
3.3  การตรวจสอบข1อมูลโดยผู1เช่ียวชาญ 

 
 ผูRวิจัยไดRทำการคRนคืนขRอมูลจากฐานขRอมูล และส8งขRอมูลใหRกับผูRเชี่ยวชาญที่มีคุณสมบัติเปYนผูR

ที่มีอาชีพเปYนนักข8าวช8วยในการตรวจสอบขRอมูลโดยระบุ และส8งกลับมาเพื่อบันทึกลงสู8ฐานขRอมูลเพ่ือ

ใชRในการสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูRของเคร่ืองต8อไป  

 โดยผูRวิจัยกำหนดใหRผูRตรวจระบุขRอมูลของข8าวเปYนสองลักษณะ คือ ข8าวจริง และข8าวปลอม 

จากนั้นส8งกลับมาใหRกับผูRวิจัยเพื่อบันทึกลงสู8ฐานขRอมูลเพื่อใชRในการสอนและทดสอบตัวแบบการ

เรียนรูRของเคร่ืองต8อไป 

 
3.4  การเพ่ิมคุณลักษณะด1านคะแนนความรู1สึก 

 
 ในการเพิ ่มคุณลักษณะทางดRานคะแนนความรู RสึกใหRกับขRอมูล ผู Rว ิจัยไดRใชRไลบรารีช่ือ 

PyThaiNLP เพื่อใชRในการกำหนดคะแนนความรูRสึกใหRกับขRอมูล ซึ่งไลบรารีไดRใชRอัลกอริทึมหรือ

เทคนิคช่ือ Naïve Bayes [18,19] ในการใหRคะแนนความรูRสึกกับขRอมูล โดยใชRคลังคำศัพทDพ้ืนฐานของ

ไลบรารี โดยกำหนดค8าความรูRสึกเปYนกลาง มีค8าเท8ากับ 0 หากเปYนเชิงบวกมีค8าเท8ากับ 1 และเชิงลบมี

ค8าเท8ากับ -1 

 
3.5  การเตรียมข1อมูลและทำมาตรฐานข1อมูล  

 
 หลังจากเพิ่มคุณลักษณะทางดRานคะแนนความรูRสึกใหRกับขRอมูลแลRว ขRอมูลคุณลักษณะที่จะ

นำมาใชRในการสอนและทดสอบตัวแบบจะถูกสรุปไดRตามตารางท่ี 3-6  
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ตารางท่ี 3-6 คุณลักษณะท่ีใชRสอนและทดสอบตัวแบบ 

คุณลักษณะท่ีใช1สอนและทดสอบตัวแบบ 

ความยาวของช่ือผูRใชR ความยาวของช่ือแสดง ช่ือผูRใชRมีตัวเลขหรือไม8 

จำนวนผูRติดตาม จำนวนเพ่ือน อัตราส8วนเพ่ือนและผูRติดตาม 

คะแนนความรูRสึก จำนวนการแบ8งปdน จำนวนการกดช่ืนชอบ 

ความยาวอักษรของเน้ือหา จำนวนคำของเน้ือหา จำนวนการเช่ือมโยง 

ช8วงเวลาการเผยแพร8 
วันในสัปดาหDของการ

เผยแพร8ข8าว 
ช่ือผูRใชRมีตัวเลขหรือไม8 

จำนวนเคร่ืองหมายอัศเจรียD จำนวนแฮชแท็ก 
จำนวนการเผยแพร8 

ต้ังแต8สรRางบัญชี 

จำนวนเคร่ืองหมายปรัศนี   

 

 ซึ่งในข้ันตอนนี้จะนำขRอมูลที่ไดRจากการตรวจระบุขRอมูลแลRว และเพิ่มคุณลักษณะทางดRาน

คะแนนความรูRสึกมาทำการเตรียมขRอมูลโดยการทำใหRขRอมูลอยู8ในมาตรฐานเดียวกัน โดยในส8วนของ

การเตรียมขRอมูลจะแบ8งออกเปYน 2 ขั้นตอน คือการทำมาตรฐานขRอมูล และการแบ8งชุดขRอมูล โดยมี

รายละเอียดดังต8อไปน้ี 

 

  3.5.1 การทำมาตรฐานข1อมูล   

ในส8วนน้ีผูRวิจัยทำการ Standardization [10] หรือการทำมาตรฐานขRอมูล 

ดRวยเทคนิค Standard Scaler [12,13] ซึ่งจะทำใหRขRอมูลของงานวิจัยฉบับนี้อยู8ในมาตรฐานเดียวกัน

ก8อนท่ีจะนำไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบดังสมการ 
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     3-(./01'2) = 3"$	4
5                                                                  (3-2) 

 

โดยท่ี 

3- คือขRอมูลอินพุต 

4  คือค8าเฉล่ียของขRอมูลอินพุตท้ังหมด 

5  คือค8าเบ่ียงเบนมาตรฐานของอินพุตท้ังหมด 

 

  3.5.2 การแบnงชุดข1อมูล 

   ผูRวิจัยไดRทำการแบ8งขRอมูลข8าวทั้งหมดออกเปYน 2 กลุ8ม คือกลุ8มที่ถูกใชRสอน 

และกลุ8มท่ีถูกใชRทดสอบ โดยผูRวิจัยไดRแบ8งขRอมูลออกเปYน 5 ชุดดังตารางท่ี 3-7 

 

ตารางท่ี 3-7 ชุดขRอมูลท่ีใชRสอนและทดสอบตัวแบบ 

ช่ือชุดข1อมูล ปริมาณข1อมูลท่ีใช1สอน ปริมาณข1อมูลท่ีใช1ทดสอบ 

ชุดขRอมูลท่ี 1 50% 50% 

ชุดขRอมูลท่ี 2 60% 40% 

ชุดขRอมูลท่ี 3 70% 30% 

ชุดขRอมูลท่ี 4 80% 20% 

ชุดขRอมูลท่ี 5 90% 10% 

 

3.6 การเลือกคุณลักษณะท่ีสำคัญของข1อมูล 

 

การเลือกคุณลักษณะที่สำคัญ ในงานวิจัยฉบับนี้ไดRเลือกใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra 

Trees Classifier และคัดเลือกคุณลักษณะที่มีความสำคัญเพื่อเปรียบเทียบกับคุณลักษณะสำคัญที่ไดR

จากตัวแบบการเรียนรูRต8อไป 
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3.7 การสร1างตัวแบบและคำนวณคnาความถูกต1อง 

  

งานวิจัยฉบับนี้ไดRสรRางตัวแบบทั้งหมด 3 ตัวแบบเพื่อใชRในการตรวจสอบข8าว โดยใชRเทคนิค

คือ ตRนไมRตัดสินใจ ซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน และโครงข8ายประสาทเทียม โดยการทดสอบการปรับ

ค8าพารามิเตอรDของเทคนิคท่ีใชRโดยมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี  

 

  3.7.1 ตัวแบบท่ีใช1เทคนิคต1นไม1ตัดสินใจ 

   เปYนตัวแบบที่ใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจเปYนตัวพยากรณDข8าว โดยทำการปรับ

พารามิเตอรDเปYนค8าต8าง ๆ ดังตารางท่ี 3-8  

 

ตารางท่ี 3-8 การปรับค8าพารามิเตอรDของตัวแบบท่ีใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ 

พารามิเตอร. 

Criterion Splitter Min 

sample 

split 

Min sample 

leaf 

Min weight 

fraction leaf 

Max depth 

gini best 2 1 0.0 none 

entropy random 3 2 0.1 1 

  4 3 0.2 2 

5 4 0.5 3 

 5 1 4 

  5 

6 
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  3.7.2 ตัวแบบท่ีใช1เทคนิคซัพพอร.ทเวกเตอร.แมชชีน 

   เปYนตัวแบบที่ใชRเทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน เปYนตัวพยากรณDข8าว โดย

ทำการปรับพารามิเตอรDเปYนค8าต8าง ๆ ดังตารางท่ี 3-9  

 

ตารางท่ี 3-9 การปรับค8าพารามิเตอรDของตัวแบบท่ีใชRเทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน 

พารามิเตอร. 

C Class 

weight 

Dual Fit 

intercept 

Inter-

cept 

scaling 

loss Multi class penalty Random 

state 

1000 dict true true 0.1 hinge ovr l1 none 

100 balance

d 

false false 1 squared_

hinge 

crammer_s

inger 

l2 1 

10    10    2 

1 100 3 

0.1 1000    4 

 

3.7.3 ตัวแบบท่ีใช1เทคนิคโครงขnายประสาทเทียม 

   เปYนตัวแบบที่ใชRเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม เปYนตัวพยากรณDข8าว โดย

ทำการปรับพารามิเตอรDเปYนค8าต8าง ๆ ดังตารางท่ี 3-10  
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ตารางท่ี 3-10 การปรับค8าพารามิเตอรDของตัวแบบท่ีใชRเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม 

พารามิเตอร. 

Random 

state 

Verbose Solver Alpha Max tier Activation Hidden 

layer 

sizes 

Learning 

rate init 

tol 

2 10 sgd 0.0001 300 relu 50 0.01 0.0001 

3 100 adam 0.00001 450 tanh 100 0.1 0.00001 

4  lbfgs  500 identity 500   

   600  900 

 700 1000 

 1,000  

 10,000 

 1,000,000 

 

3.8  สnวนการเปรียบเทียบความถูกต1องของตัวแบบ  

   

การเปรียบเทียบความถูกตRองของตัวแบบจะใชRการคำนวณค8าความถูกตRอง ค8าความแม8นยำ 

ค8าความอ8อนไหว และค8าประสิทธิภาพของตัวแบบ เพื ่อใชRในการเปรียบเทียบและประเมิน

ประสิทธิภาพของตัวแบบท่ีทำการทดลอง 

 

3.9 การเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 

 ในการคัดเลือกคุณลักษณะท่ีสำคัญของข8าวปลอม ผูRวิจัยไดRใชR 2 วิธีในการคRนหาคุณลักษณะท่ี

สำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมไดRแก8 การใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจในการหาคุณลักษณะที่สำคัญ 

และคุณลักษณะสำคัญที่ไดRจากตัวแบบการเรียนรูR จากนั้นนำผลของทั้งสองวิธีมาเปรียบเทียบโดยจะมี

รายละเอียดดังต8อไปน้ี 
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3.9.1 การใช1เทคนิคต1นไม1ตัดสินใจในการหาคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 ในการวิจัยนี้ผูRวิจัยไดRใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier 

ในการคRนหาคุณลักษณะที่สำคัญของการตรวจสอบข8าวปลอม โดยผลลัพธDที ่ไดRจะเปYนอัตราส8วน

ความสำคัญของคุณลักษณะที่ใชRในการตรวจสอบข8าวปลอม โดยทำการสรRางตัวแบบที่ใชRตRนไมR

ตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier และนำขRอมูลที่ผ8านการทำมาตรฐานขRอมูลแลRวมาใชRในการใหR

ตัวแบบเรียนรู RแลRวประเมิณ ซึ ่งผลลัพธDที ่ไดRจะอยู8ในรูปแบบของอัตราส8วนของความสำคัญของ

คุณลักษณะ  

 

3.9.2 การได1มาซ่ึงคุณลักษณะสำคัญจากตัวแบบการเรียนรู1ของเคร่ือง 

 ในงานวิจัยฉบับนี้ไดRสรRางตัวแบบการเรียนรูRของเครื่องดRวยเทคนิค ตRนไมR

ตัดสินใจ ซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน และโครงข8ายประสาทเทียม โดยแต8ละตัวแบบสามารถคัดเลือก

คุณลักษณะเฉพาะ จากความสามารถของไลบราร่ีท่ีใชRไดR โดยมีรายละเอียดตามหัวขRอ 2.1.11 

 

  3.9.3 การเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

   หลังจากไดRคุณลักษณะที่สำคัญจากหัวขRอ 3.6.2.1 และ 3.6.2.2 แลRว จะ

นำมาทำการเปรียบเทียบและเลือกเฉพาะคุณลักษณะท่ีซRอนทับกัน (Intersection) จากทั้งสองหัวขRอ

เลือกเปYนคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 

3.10 การทดสอบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 
ในการทดสอบคุณลักษณะที่สำคัญ จะนำเฉพาะขRอมูลในคุณลักษณะสำคัญที่ไดRจากหัวขRอ 

3.6.2.4 มาสอนและทดสอบตัวแบบที่ไดRความถูกตRองมากที่สุดอีกครั้ง เพื่อสังเกตการเปล่ียนแปลงของ

ค8าความถูกตRอง หากค8าความถูกตRองคลาดเคล่ือนไม8เกินรRอยละ 3 จะสรุปว8าคุณลักษณะท่ีเลือกมาเปYน

คุณลักษณะท่ีสำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอม  

หากมีความคลาดเคลื่อนมากเกินกว8ารRอยละ 3 จะทำการทดสอบตัดคุณลักษณะที่สำคัญออก

ครั้งละ 1 คุณลักษณะจากนั้นนำขRอมูลไปสอนและทดสอบตัวแบบและสังเกตความแตกต8างของค8า

ความถูกตRองจนกว8าค8าความคลาดเคล่ือนจะนRอยกว8ารRอยละ 3 

 

 

 

 



บทที่ 4 

ผลการดำเนินงาน 
 

ผลการศึกษางานวิจัยในครั้งนี้ไดRแบ8งออกเปYน 6 ส8วน ไดRแก8 ผลการเก็บขRอมูล ผลการตรวจ

ระบุขRอมูล ผลการประเมินคะแนนความรูRสึกจากเนื้อหาข8าว ผลการหาคุณลักษณะที่สำคัญ ผลการ

สรRางและทดสอบตัวแบบ ผลการคัดเลือกคุณลักษณะที ่สำคัญจากตัวแบบ ผลการประเมิน

ประสิทธิภาพของตัวแบบ ผลการเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ และผลจากการทดสอบคุณลักษณะ

ท่ีสำคัญ โดยมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี 

4.1 ผลการเก็บข1อมูล 

  

ผูRวิจัยไดRทำการเก็บขRอมูลข8าวจากสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรDตามขอบเขตงานวิจัย ไดRขRอมูล

ข8าวท้ังหมด 386 ข8าว ผ8านทาง Application Programming Interface (API) จากการสรRางโปรแกรม

ดRวยกรอบการทำงานที่ชื่อว8า Groovy on Grails จากนั้นทำการแปลงขRอมูลตามหลักเกณฑDที่กล8าวไวR

ในบทท่ี 3 ก8อนจะบันทึกขRอมูลลงสู8ฐานขRอมูล  

 
4.2 ผลการตรวจระบุข1อมูล 

 

ผูRวิจัยไดRทำการคRนคืนขRอมูลจากฐานขRอมูล และส8งขRอมูลใหRกับคุณธนัท วันวิน ซึ่งเปYนผูRที่มี

อาชีพเปYนนักข8าวช8วยในการตรวจสอบขRอมูลโดยระบุ และส8งกลับมาเพื่อบันทึกลงสู8ฐานขRอมูลเพื่อใชR

ในการสอนและทดสอบตัวแบบการเรียนรูRของเคร่ืองต8อไป โดยขRอมูลท่ีส8งใหRผูRตรวจจะเปYนไปตามบทท่ี 

3 และผลลัพธDท่ีผูRมีอาชีพนักข8าวส8งกลับมาจะมีรายละเอียดดังตารางท่ี 4-1  

 

ตารางท่ี 4-1 ประเภทข8าวหลังจากตรวจระบุข8าวจากผูRมีวิชาชีพนักข8าว 

ประเภทขnาว จำนวน(ขnาว) คิดเปìนเปอร.เซ็นต. 

ข8าวจริง 227 59% 

ข8าวปลอม 159 41% 
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4.3 ผลการประเมินคะแนนความรู1สึกจากเน้ือหาขnาว 

 

 ในงานวิจัยฉบับนี้มีการเพิ่มคุณลักษณะของข8าว คือ คะแนนความรูRสึกของเนื้อหาข8าว โดยใชR

เทคนิคการประมวลผลภาษาธรรมชาติประเภทการวิเคราะหDความรูRสึก ซึ่งผลลัพธDที่ไดRจะออกมาเปYน 

เชิงบวก เชิงลบ และเปYนกลาง โดยผลลัพธDของการหาคะแนนความรูRสึกของเนื้อหาข8าวจะเปYนดัง

ตารางท่ี 4-2  

 

ตารางท่ี 4-2 ผลลัพธDการหาคะแนนความรูRสึกของเน้ือหาข8าว 

ประเภทเน้ือหาขnาว จำนวน(ขnาว) คิดเปìนเปอร.เซ็นต. 

เชิงบวก 158 40.9% 

เปYนกลาง 44 11.4% 

เชิงลบ 184 47.7% 

 

4.4 ผลการหาคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 

 ในการหาคุณลักษณะที่สำคัญโดยใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier 

ไดRผลการหาคือคุณลักษณะ วันของสัปดาหD จำนวนแฮชแท็ก อัตราส8วนเพื่อนและผูRติดตาม ความยาว

ของเนื้อหา จำนวนผูRติดตาม เวลาของการเผยแพร8ข8าว จำนวนการเผยแพร8ตั้งแต8สรRางบัญชี จำนวน

การกดถูกใจ จำนวนการแบ8งปdน คะแนนความรูRสึก ดังแสดงในภาพท่ี 4-1   

 
ภาพท่ี 4-1 คุณลักษณะท่ีสำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมจากเทคนิค Extra Trees Classifier 
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 ในการหาคุณลักษณะที่สำคัญโดยใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจแบบ Extra Trees Classifier ไดR

ผลลัพธD คือคุณลักษณะคะแนนความรูRสึกมีความสำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมมากที่สุด ซ่ึง

จำนวนการแบ8งปdน  จำนวนการกดถูกใจ จำนวนการเผยแพร8ตั ้งแต8สรRางบัญชี ช8วงเวลาของการ

เผยแพร8ข8าว จำนวนผูRติดตาม ความยาวเน้ือหา อัตราส8วนเพ่ือนและผูRติดตาม จำนวนแฮชแท็ก วันของ

สัปดาหDมีความสำคัญรองลงมาตามลำดับ 

 

4.5 ผลการสร1างและทดสอบตัวแบบ 

 

 ผูRวิจัยไดRทำการสรRางตัวแบบการเรียนรูRของเครื่องโดยใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ เทคนิคซัพ

พอรDทเวกเตอรDแมชชีน และเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม ดRวยไลบรารี Scikit Learn [35] เพื่อใชRใน

การสอนและทดสอบตัวแบบ และจากนั้นทำการใชRขRอมูลข8าวที่เตรียมพรRอมแลRวทำมาตรฐานขRอมูล 

เพื่อใหRขRอมูลอยู8ในมาตรฐานเดียวกัน จากนั้นนำขRอมูลไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบและจดบันทึกค8า

ความถูกตRอง ค8าความแม8นยำ ค8าความอ8อนไหว และค8าประสิทธิภาพของตัวแบบ โดยมีรายละเอียด

ดังต8อไปน้ี 
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4.5.1 การทดสอบตัวแบบท่ีใช6เทคนิคต6นไม6ตัดสินใจ 

   ในการทดสอบตัวแบบที่ใช5เทคนิคต5นไม5ตัดสินใจจะทำการปรับค?าพารามิเตอรAตามรายละเอียดในบทที่ 3 ซึ่งจะได5ผลการทดสอบ 3 

อันดับสูงสุดดังตารางท่ี 4-3  

 

ตารางท่ี 4-3 ผลลัพธAการทดสอบตัวแบบท่ีใช5เทคนิคต5นไม5ตัดสินใจ 3 อันดับ 

อันดับ 

พารามิเตอรB ผลลัพธB 

Criterion Splitter Min sample 

split 

Min sample 

leaf 

Min 

weight 

fraction 

leaf 

Max 

depth 

Accuracy Precision Recall F-measure 

1 entropy best 2 1 0.0 None 0.96 0.96 0.96 0.96 

2 gini best 3 1 0.0 None 0.95 0.94 0.96 0.95 

3 gini best 2 1 0.0 None 0.95 0.94 0.95 0.95 
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4.5.2 การทดสอบตัวแบบท่ีใช6เทคนิคซัพพอรBทเวกเตอรBแมชชีน 

   ในการทดสอบตัวแบบที่ใช5เทคนิคซัพพอรAทเวกเตอรAแมชชีนจะทำการปรับค?าพารามิเตอรAตามรายละเอียดในบทที่ 3 ซึ่งจะได5ผลการ

ทดสอบ 3 อันดับสูงสุดดังตารางท่ี 4-4 

 

ตารางท่ี 4-4 ผลลัพธAการทดสอบตัวแบบท่ีใช5เทคนิคซัพพอรAทเวกเตอรAแมชชีน 3 อันดับ 

อันดับ 

พารามิเตอรB ผลลัพธB 

C Class 

weight 

Dual Fit 

intercept 

Intercept 

scaling 

loss Multi 

Class 

Penalty Random 

State 

Accuracy Precision Recall F-measure 

1 100 None True True 1 squared_hinge Ovr l2 3 0.94 0.89 0.98 0.93 

2 100 None True True 10 squared_hinge Ovr l2 3 0.93 0.91 0.96 0.91 

3 100 None false True 1 hinge Ovr l2 3 0.93 0.89 0.95 0.93 
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4.5.3 การทดสอบตัวแบบท่ีใช6เทคนิคโครงขgายประสาทเทียม 

   ในการทดสอบตัวแบบที่ใช5เทคนิคโครงข?ายประสาทเทียมจะทำการปรับค?าพารามิเตอรAตามรายละเอียดในบทที่ 3 ซึ่งจะได5ผลการ

ทดสอบ 3 อันดับสูงสุดดังตารางท่ี 4-5 

 

ตารางท่ี 4-5 ผลลัพธAการทดสอบตัวแบบท่ีใช5เทคนิคโครงข?ายประสาทเทียม 3 อันดับ 

อันดับ 

พารามิเตอรB ผลลัพธB 

Random 

state 

Verbose Solver Alpha Max 

tier 

Activation Hidden 

layer 

sizes 

Learning 

rate init 

tol Accuracy Precision Recall F-measure 

1 3 10 lbfgs 1e-4 600 tanh 50 0.1 0.00001 0.97 0.92 1 0.96 

2 3 10 adam 1e-4 450 Identity 50 0.1 0.00001 0.97 0.92 1 0.95 

3 3 10 adam 1e-4 10,000 Identity 50 0.1 0.00001 0.96 0.91 1 0.95 
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4.6 ผลการคัดเลือกคุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบ 

  

ในการคัดเลือกคุณลักษณะที่สำคัญจากตัวแบบซึ่งใชRตัวช8วยในการหาคุณลักษณะสำคัญดัง

รายละเอียดจากบทที่ 3 ซึ่งไดRผลลัพธDแยกตามตัวแบบการเรียนรูRตRนไมRตัดสินใจ ตัวแบบซัพพอรDท

เวกเตอรDแมชชีน ตัวแบบโครงข8ายประสาทเทียม โดยดังรายละเอียดต8อไปน้ี 

 

 4.6.1 คุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบต1นไม1ตัดสินใจ 

  จากการสรRางตัวแบบจากเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ จะไดRผลลัพธDความสำคัญของ

คุณลักษณะเรียงตามความสำคัญ 10 อันดับคือ จำนวนการเผยแพร8ตั้งแต8สรRางบัญชี จำนวนการ

แบ8งปdน คะแนนความรูRสึก จำนวนผูRติดตาม อัตราส8วนระหว8างเพื่อนและผูRติดตาม จำนวนเพื่อน 

จำนวนการกดช่ืนชอบ ความยาวเน้ือหา ช8วงเวลาการเผยแพร8 วันท่ีเผยแพร8 ตามลำดับดังภาพท่ี 4-2 

 
ภาพท่ี 4-2 คุณลักษณะท่ีสำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมจากตัวแบบตRนไมRตัดสินใจ 

 

 4.6.2 คุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบซัพพอร.ทเวกเตอร.แมชชีน 

  จากการสรRางตัวแบบจากเทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน จะไดRผลลัพธDความสำคัญ

ของคุณลักษณะเรียงตามความสำคัญ 10 อันดับคือ จำนวนการเผยแพร8ตั้งแต8สรRางบัญชี จำนวนการ

แบ8งปdน จำนวนผูRติดตาม อัตราส8วนระหว8างเพื่อนและผูRติดตาม จำนวนการกดชื่นชอบ คะแนน

ความรูRสึก ความยาวเนื้อหา  บัญชีมีตัวเลขหรือไม8 จำนวนคำ ความยาวของชื่อที่แสดง ตามลำดับดัง

ภาพท่ี 4-3 
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ภาพท่ี 4-3 คุณลักษณะท่ีสำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมจากตัวแบบซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน 

 

 4.6.3 คุณลักษณะท่ีสำคัญจากตัวแบบโครงขnายประสาทเทียม 

จากการสรRางตัวแบบจากเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม จะไดRผลลัพธDความสำคัญ

ของคุณลักษณะเรียงตามความสำคัญ 10 อันดับคือ จำนวนการเผยแพร8ตั้งแต8สรRางบัญชี จำนวนการ

แบ8งปdน ความยาวเนื้อหา จำนวนผูRติดตาม คะแนนความรูRสึก อัตราส8วนระหว8างเพื่อนและผูRติดตาม 

จำนวนเพ่ือน จำนวนการกดช่ืนชอบ  จำนวนเคร่ืองหมายอัศเจรียD จำนวนคำ ตามลำดับดังภาพท่ี 4-4 

 
ภาพท่ี 4-4 คุณลักษณะท่ีสำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมจากตัวแบบโครงข8ายประสาทเทียม 
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4.7 ผลการประเมินประสิทธิภาพของตัวแบบ 

   

 จากหัวขRอ 4.5 ผลลัพธDของการสรRางและทดสอบตัวแบบจะแสดงใหRเห็นว8าตัวแบบที่ใหRค8า

ความถูกตRองมากที่สุดคือตัวแบบที่ใชRเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม ซึ่งมีค8าความถูกตRองสูงถึง 97% 

และการวัดค8าความถูกตRอง ค8าความแม8นยำ ค8าความอ8อนไหว และค8าประสิทธิภาพของตัวแบบ ค8าสูง

ท่ีสุดของการวัดค8าตัวแบบ จะมีรายละเอียดดังตารางท่ี 4-6 

 

ตารางท่ี 4-6 ค8าสูงท่ีสุดของการวัดค8าตัวแบบ 

การวัด ตัวแบบ ผลลัพธ. 

ความถูกตRอง โครงข8ายประสาทเทียม 0.97 

ความแม8นยำ ตRนไมRตัดสินใจ 0.96 

ความอ8อนไหว โครงข8ายประสาทเทียม 1 

ค8าประสิทธิภาพของตัวแบบ โครงข8ายประสาทเทียมและตRนไมRตัดสินใจ 0.96 

 

4.8 ผลการเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 

 จากหัวขRอ 4.4 และ 4.6 สามารถแสดงขRอมูลการเปรียบเทียบคุณลักษณะที่สำคัญไดRดังแสดง

ในตารางท่ี 4-7 

ตารางท่ี 4-7 ตารางเปรียบเทียบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

คุณลักษณะ 

Extra 

Trees 

Classifier 

ตัวแบบ 

รวม 

ต#นไม#ตัดสินใจ 
ซัพพอร1ทเวกเตอ 

แมชชีน 
โครงข=าย 

ประสาทเทียม 

ความยาวของช่ือผูRใชR     0 

จำนวนผูRติดตาม ü ü ü ü 4 

คะแนนความรูRสึก ü ü ü ü 4 

ความยาวอักษรของเน้ือหา ü ü ü ü 4 

ความยาวของช่ือแสดง   ü  1 
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คุณลักษณะ 

Extra 

Trees 

Classifier 

ตัวแบบ 

รวม 

ต#นไม#ตัดสินใจ 
ซัพพอร1ทเวกเตอ 

แมชชีน 
โครงข=าย 

ประสาทเทียม 

จำนวนเพ่ือน  ü  ü 2 

จำนวนการแบ8งปdน ü ü ü ü 4 

จำนวนคำของเน้ือหา   ü ü 2 

วันของการเผยแพร8 ü ü   2 

จำนวนแฮชแท็ก ü    1 

ช่ือผูRใชRมีตัวเลขหรือไม8   ü  1 

อัตราส8วนเพ่ือนและ

ผูRติดตาม 

ü ü ü ü 4 

จำนวนการกดช่ืนชอบ ü ü ü ü 4 

จำนวนการเช่ือมโยง     0 

ช่ือท่ีแสดงมีตัวเลขหรือไม8     0 

จำนวนการเผยแพร8ต้ังแต8

สรRางบัญชี 

ü ü ü ü 4 

ช8วงเวลาในการเผยแพร8ข8าว ü ü   2 

จำนวนเคร่ืองหมายอัศเจรียD    ü 1 

จำนวนเคร่ืองหมายปรัศนี     0 

  

 จากตารางที่ 4-7 คุณลักษณะที่พบในการทดลองหาคุณลักษณะที่สำคัญจากทุกแหล8ง มี

จำนวน 7 คุณลักษณะ คือ จำนวนผูRติดตาม คะแนนความรูRสึก ความยาวอักษรของเนื้อหา จำนวนการ

แบ8งปdน อัตราส8วนของเพ่ือนและผูRติดตาม จำนวนการกดช่ืนชอบ จำนวนการเผยแพร8ต้ังแต8สรRางบัญชี  

 

4.9 ผลจากการทดสอบคุณลักษณะท่ีสำคัญ 

 
 เมื ่อไดRคุณลักษณะที่สำคัญจากการเปรียบเทียบ ในหัวขRอ 4.8 แลRว จะนำขRอมูลเฉพาะ

คุณลักษณะ จำนวนผูRติดตาม คะแนนความรูRสึก ความยาวอักษรของเนื้อหา จำนวนการแบ8งปdน 

อัตราส8วนของเพื่อนและผูRติดตาม จำนวนการกดชื่นชอบ จำนวนการเผยแพร8ตั้งแต8สรRางบัญชี มาใชRใน
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การทดสอบตัวแบบที่ไดRความถูกตRองมากที่สุด ซึ่งคือ ตัวแบบการเรียนรูRที่ใชRเทคนิคโครงข8ายประสาท

เทียม ซึ่งไดRความถูกตRอง 97 เปอรDเซ็นตD และเมื่อนำขRอมูลเฉพาะคุณลักษณะที่คัดเลือกมาแลRวไปใชRใน

การสอนและทดสอบตัวแบบพบว8าไดRค8าความถูกตRองท่ี 95 เปอรDเซ็นตD



บทที่ 5 

สรุปผลวิจัยและขÇอเสนอแนะ 

 
งานวิจัยนี้ไดRศึกษาการเปรียบเทียบตัวแบบการเรียนรูRระหว8างตัวแบบการเรียนรูRที่ใชRเทคนิค

ตRนไมRตัดสินใจ เทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน และเทคนิคโครงข8ายประสาทเทียม เพื่อหาตัวแบบท่ี

เหมาะสมในการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบนส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรD  

โดยการดำเนินการวิจัยเริ่มจากการเก็บรวบรวมข8าวจริงและปลอมบนสื่อสังคมออนไลนDทวิต

เตอรD จากนั้นนำข8าวที่ไดRส8งต8อใหRกับผูRมีวิชาชีพทางดRานข8าวสารในการตรวจระบุข8าวเพ่ือระบุว8าข8าวใด

เปYนข8าวจริงข8าวใดเปYนข8าวปลอม และนำขRอมูลเนื ้อหาข8าวไปคRนหาคะแนนความรู Rสึกเพื ่อเพ่ิม

คุณลักษณะใหRกับขRอมูล จากนั้นนำขRอมูลที่ครบถRวนไปใชRสอนและทดสอบตัวแบบ และวัดค8าความ

ถูกตRองของตัวแบบ  

ในหัวขRอการสรุปผลการวิจัยและขRอเสนอแนะนี ้จะแบ8งหัวขRอออกเปYน 3 หัวขRอ คือ 

ผลการวิจัย ปdญหาและอุปสรรค และขRอเสนอแนะ โดยมีรายละเอียดดังต8อน้ี 

 
5.1 สรุปผลการวิจัย 

  

 การสรุปผลการวิจัยของงานวิจัยฉบับนี้สามารถแบ8งออกไดRเปYน 3 ดRาน คือ ดRานความถูกตRอง

ของตัวแบบ ดRานคุณลักษณะที่สำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอม และดRานการวิเคราะหDคุณลักษณะ

ร8วมกับกลุ8มตัวอย8าง โดยมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี  

 

 5.1.1 ด1านความถูกต1องของตัวแบบ 

  ผลการวิจัยในดRานของความถูกตRองของตัวแบบสามารถสรุปไดRว8า ตัวแบบที่ใชR

เทคนิคโครงข8ายประสาทเทียมสามารถใหRความถูกตRองในการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบนส่ือ

สังคมออนไลนDทวิตเตอรDสูงสุดท่ี 97 เปอรDเซ็นตD เม่ือเทียบกับตัวแบบท่ีใชRเทคนิคตRนไมRตัดสินใจ และตัว

แบบท่ีใชRเทคนิคซัพพอรDทเวกเตอรDแมชชีน 

 

 5.1.2 ด1านคุณลักษณะท่ีสำคัญตnอการตรวจสอบขnาวปลอม 

  ผลการวิจัยในดRานของคุณลักษณะที่สำคัญต8อการตรวจสอบข8าวปลอมภาษาไทยบน

สื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD ไดRแก8 จำนวนผูRติดตาม คะแนนความรูRสึก ความยาวอักษรของเนื้อหา 

จำนวนการแบ8งปdน อัตราส8วนของเพื่อนและผูRติดตาม จำนวนการกดชื่นชอบ จำนวนการเผยแพร8
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ต้ังแต8สรRางบัญชี ซ่ึงสามารถแบ8งประเภทของคุณลักษณะตามทฤษฎีในหัวขRอท่ี 2.1.3 ไดRดังตารางท่ี 5-

1 

 

ตารางท่ี 5-1 ประเภทของคุณลักษณะตามทฤษฎีในหัวขRอท่ี 2.1.3 

ประเภท คุณลักษณะ 

ผูRกระจายข8าว 

จำนวนการเผยแพร8ต้ังแต8สรRางบัญชี  

จำนวนผูRติดตาม 

อัตราส8วนของเพ่ือนและผูRติดตาม 

เน้ือหา 
คะแนนความรูRสึก 

ความยาวอักษรของเน้ือหา 

การมีส8วนร8วม 
จำนวนการกดช่ืนชอบ 

จำนวนการแบ8งปdน 

 
 5.1.3 ด1านการวิเคราะห.คุณลักษณะรnวมกับกลุnมตัวอยnาง 

  เมื่อนำคุณลักษณะในหัวขRอ 5.1.2 ไปวิเคราะหDร8วมกับขRอมูลกลุ8มตัวอย8างพบว8า 

จำนวนการเผยแพร8ตั้งแต8สรRางบัญชี มีความสำคัญสำหรับตัวแบบในการทำนายผล หากมีการเผยแพร8

ต้ังแต8สรRางบัญชีปริมาณท่ีสูงจะมีแนวโนRมสูงในการทำนายเปYนข8าวจริง  

  ส8วนของจำนวนผูRติดตามและอัตราส8วนระหว8างเพื่อนและผูRติดตาม เมื่อวิเคราะหD

ร8วมกับขRอมูลกลุ8มตัวอย8างพบว8า หากมีจำนวนเพื่อนต่ำและมีปริมาณของผูRติดตามสูงมีแนวโนRมสูงใน

การทำนายเปYนข8าวปลอม 

  ส8วนของคะแนนความรูRสึกและความยาวอักษรของเนื้อหาน้ัน จะสัมพันธDกับปริมาณ

ของจำนวนการกดชื่นชอบและจำนวนการแบ8งปdน ซึ่งสามารถตีความไดRว8าหากคะแนนความรูRสึกเปYน

เชิงลบ มีแนวโนRมที่จะทำใหRมีการกดชื่นชอบและแบ8งปdนสูง หากความยาวของอักษรและเนื้อหาต่ำจะ

มีจำนวนการกดชื่นชอบและแบ8งปdนสูง ซึ่งจุดประสงคDของการสรRางข8าวปลอมตRองการใหRมีการแบ8งปdน

สูง ทำใหRอนุมานไดRว8า หากความยาวของเนื้อหาต่ำและคะแนนความรูRสึกเปYนเชิงลบมีแนวโนRมสูงใน

การทำนายเปYนข8าวปลอม 
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5.2 ปïญหาและอุปสรรค 

 

อุปสรรคที่เกิดขึ้นอยู8ในขั้นตอนการเก็บขRอมูลจากสื่อสังคมออนไลนD เนื่องจากข8าวปลอมที่อยู8

บนสื่อสังคมออนไลนDทวิตเตอรD เกิดขึ้นในเวลาจำกัด กล8าวคือจะถูกลบออกไปค8อนขRางเร็ว และเนื้อหา

ข8าวปลอมจะค8อนขRางถูกคRนพบไดRยาก อีกทั้งใชRเวลานานในการตรวจสอบว8าเปYนข8าวปลอมหรือไม8

ก8อนทำการเก็บขRอมูล ทำใหRใชRเวลาในส8วนการเก็บขRอมูลค8อนขRางนานกว8าท่ีคาดไวR 

 

5.3 ข1อเสนอแนะ 

 

 ในส8วนของขRอเสนอแนะ ผู RวิจัยไดRแบ8งออกเปYน 2 หัวขRอคือ ขRอเสนอแนะทางดRานการ

ปรับปรุงความถูกตRองและแม8นยำของตัวแบบ  และขRอเสนอแนะทางดRานการพัฒนาต8อยอดและ

นำไปใชRจริง ซ่ึงมีรายละเอียดดังต8อไปน้ี 

 

5.3.1 ข1อเสนอแนะทางด1านการปรับปรุงความถูกต1องและแมnนยำของตัวแบบ 

 การเพิ่มความถูกตRองและแม8นยำใหRกับตัวแบบ สามารถทำไดRหากสามารถเก็บขRอมูล

ข8าวไดRมากขึ้น และปรับพารามิเตอรDต8าง ๆ ใหRกับตัวแบบอย8างเหมาะสม จะสามารถเพิ่มความถูกตRอง

และแม8นยำไดR 

 อีกทั ้งหากสามารถเก็บขRอมูลข8าวและการพัฒนาของข8าวตามเวลาจริงไดR เช8น 

จำนวนการกดชื่นชอบหรือจำนวนการแบ8งปdน ณ เวลาใด ๆ เปYนขRอมูลอนุกรมเวลาไดR อาจจะสามารถ

พัฒนาตัวแบบท่ีถูกตRองและแม8นยำไดRมากข้ึน 

 

5.3.2 ข1อเสนอแนะทางด1านการพัฒนาตnอยอดและนำไปใช1จริง 

  ในการนำตัวแบบไปใชRจริง สามารถทำไดRหลากหลายรูปแบบ เช8น แบบผลัก (push) 

กล8าวคือใหRผูRใชRงานทั่วไปนำข8าวที่ตนเองสนใจส8งใหRระบบตรวจสอบ ซึ่งอาจจะเปYนเว็บแอพพลิเคช่ัน 

หรือโมบายแอพพลิเคชั่น หรือเปYนแบบคRนคืน (Pull) หรือเรียกว8าระบบกรองข8าวสาร โดยใหRระบบคRน

คืนขRอมูลท่ีเกิดข้ึนจากส่ือสังคมออนไลนDทวิตเตอรDตลอดเวลาเพ่ือตรวจสอบข8าวสารท่ีเกิดข้ึน
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