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บทที่ 5 

การออกแบบกระบวนการขั้นตอนของงานวิจัย 
 

1.  ความเบื้องตน 
 
 การระบุคําหรือวลีสําคัญใหไดความแมนยําและถูกตองมีประสิทธิภาพนั้น  จะ
ขึ้นอยูกับเทคนิคในการตัดแยกและสกัดคําในเอกสารภาษาไทย  กฏการใหคาน้ําหนักคําหรือวลี
สําคัญที่ใชในการสอนโครงขาย หรือที่เรียกวา กฎการเรียนรู  รวมถึงโมเดลที่ไดจากการเรียนรูดวย
ขอมูลที่เหมาะสมและมีประสิทธิภาพในระดับที่นาพอใจ   

  โดยหลักการของการเกาะเกี่ยวใจความสําคัญในเอกสารภาษาไทยนั้น  ใจความ
สําคัญของแตละเอกสารอาจอยูในตําแหนงที่แตกตางกันออกไป  โดยการอานเอกสารที่กระทําโดย
มนุษยหรือโดยบุคคลที่เชี่ยวชาญในสาขาวิชานั้น  หลังจากการอานเอกสารแลวนั้นจะสามารถทํา
การระบุถึงตําแหนงที่อยูของใจความสําคัญ  และสามารถบอกไดวาสวนใดหรือคําวลีใดเปน
ใจความสําคัญของเอกสาร  แตระบบการคนหาเปนระบบคอมพิวเตอรหรือเครื่องจักรที่ไมสามารถ
วิเคราะหไดเหมือนกับมนุษย  ดังนั้นถาจะใหระบบสามารถแยกแยะหรือคนหาคําหรือวลีสําคัญใน
เอกสารไดนั้น  ควรจะตองมีการสอนใหระบบไดเรียนรูกอนวาสวนใด(ตําแหนงใด)คือคําหรือวลีที่
มีคาน้ําหนักที่เหมาะสมจะเปนตัวแทนสําคัญของเอกสาร  โดยอาศัยโครงขายประสาทเทียมใน 
การสกัดคําหรือวลีสําคัญของเอกสารภาษาไทย 

 

2.  แนวคิดงานวิจัยการสกัดวลีสําคัญในเอกสารภาษาไทย 
 

ในงานวิจัยนี้  ผูวิจัยมุงที่จะศึกษาหลักการของไวยากรณภาษาไทยเพื่อนํามา
ปรับปรุงประสิทธิภาพของระบบการคนคืนเอกสารที่เปนภาษาไทย  โดยจะนําเสนออัลกอริทึมและ
กฏการเรียนรูที่อางหลักไวยากรณภาษาไทย  สําหรับการคนคืนสารสนเทศที่มีความถูกตองและ
แมนยํามากขึ้นโดยผานโครงขายประสาทเทียม  ในงานวิจัยนี้กําหนดวิธีการดําเนินงานไวดังนี้ 

1.  การออกแบบรูปแบบของขอมูล 
2.  การจัดเก็บและจัดเตรียมขอมูล 
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3.  ขั้นตอนการตัดคําดวยหลักการแบบ ไบแกรม ที่อางอิงหลักไวยากรณภาษาไทย 
4.  ขั้นตอนการใหคาน้ําหนักคําจากอัลกอริทึมกฎการเรียนรูของหลักทางไวยากรณ 

 5.  การระบุคําหรือวลีสําคัญในเอกสารภาษาไทยโดยโครงขายประสาทเทียม  
 6.  การประเมินผลสําคัญ 
 

3.  หลักการทํางาน 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 Word Segmentation ไบแกรม  
By Software SWATh with POS 

DB StopWord 

Train Set 
Test Set 

Data Collection 

Term Weighting Algorithm 
(Compute Weight) 

Start 

แยกคําหรือวลี (segmentation) 

คํานวณคาน้ําหนัก (weighted)ของคําหรือวลีรูปแบบเมตริกซ 
โดยโปรแกรม Term weighting ( Compute Weight) 

ปอนเมตริกซน้ําหนักคําหรือวลีเขาสูโครงขาย 
(เรียนรู) 

สกัด(ระบุ)คําหรือวลีสําคัญ โดยโครงขาย 
(Word & Phrasal  Identification Extraction) 

รับขอมูลเอกสาร 

ปอนเมตริกซน้ําหนักคําหรือวลีเขาสูโครงขาย 
(ทดสอบ) 

ประเมินผล 

เอกสารที่ผานการตัค
คํา  โดย SWATh 

เอกสารเมตริกซคาน้ําหนักของคําหรือวลี  
ที่อัลกอริทึมใหคาน้ําหนักคํา 

Neural Network Rule 

ภาพประกอบที่ 5-1  แสดงโครงสรางของการทํางานของการระบุคําหรือวลีสําคัญ 
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4.  กระบวนการทํางานของงานวิจัย 
 

ในการออกแบบกระบวนการทํางานของงานวิจัย  มีขั้นตอนของการทํางาน คอื  ทาํ
การเรียนรูขอมูลและทําการสกัดหรือระบุคําหรือวลีสําคัญในเอกสารนั้น ดังภาพประกอบ 5-1  ซ่ึง
จะแสดงใหเห็นลักษณะงานโดยรวมของการระบุคําหรือวลีสําคัญในเอกสารภาษาไทย  โดย 
การทํางานตองอาศัยขั้นตอนที่สําคัญมาประกอบกัน  โดยมีขั้นตอนในการทํางานคลายกัน คือ  
การรับขอมูลคําหรือวลี  การตัดแยกคํา  การใหคาน้ําหนักของคํา  การใชโครงขายประสาทเทียม
เรียนรูคําหรือวลี  และการใชโครงขายประสาทเทียมในการระบุคําหรือวลีสําคัญในเอกสาร 

 

4.1 การเตรียมขอมูล (Data Pre-processing) 
 ฐานขอมูลสําหรับเปนขอมูลฝกสอนและขอมูลทดสอบนั้น  ผูวิจัยเลือกนํามาจาก

คลังขอความที่นํามาใชงานวิจัยนั้นไดนํามาจากคลังขอมูลออรคิด  โดยลักษณะของบทความที่
นํามาใชสรางคลังขอความนั้น ไดนํามาจากรายงานการประชุมวิชาการของศูนยเทคโนโลยี
อิเล็กทรอนิกสและคอมพิวเตอรแหงชาติ   

 ผูวิจัยรวบรวมขอความภาษาไทยจากคลังขอมูลออรคิด  เพื่อนํามาใชเปน
คลังขอมูลในวิทยานิพนธฉบับนี้  โดยจะแบงเปน 2 สวน  คือ  

- คลังขอมูลฝกสอน (training corpus)  ซ่ึงเปนขอความที่ยังไมไดตัดคําและ
กํากับหมวดคํา  เพื่อสําหรับใหโปรแกรมเรียนรู 

- และคลังขอมูลทดสอบ (test corpus)  โดยเปนขอความที่ยังไมไดทําการตัด
คําและกํากับหมวดคําไว 
 โดยมีขั้นตอนในการเตรียมขอมูลสําหรับฝกสอนและทดสอบ   ดังนี้ 
 

4.1.1  ขั้นตอนการแปลงขอมูล 
 ในขั้นตอนนี้  ผูวิจัยไดทําการถายโอนขอมูลและแปลงขอมูลเอกสารใหอยูในรูป
แฟมขอมูลในลักษณะที่ เปนขอความจากขอมูลเดิมในคลังขอมูลออรคิด  โดยตัวอยางของ
แฟมขอมูลเดิมในคลังขอมูลออรคิด  แสดงในรูปที่ 5-2  โดยการรับขอมูลเขาสูระบบ ของโปรแกรม
ตัดแยกคํานั้นสามารถรองรับเอกสารที่จะตัดคําได 2 รูปแบบ คือ เอกสาร .txt และ เอกสาร.doc  
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ผูวิจัยจึงเลือกพิจารณาที่จะแปลงขอมูลเอกสารทดสอบนั้นใหอยูในรูปของเอกสาร .txt  ดังภาพ 5-3  
สําหรับนําเขาสูกระบวนการตัดแยกคํา  ดังที่จะกลาวในหัวขอตอไป 

 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-2 ตัวอยางประโยคภายในคลังขอความออรคิด 
 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-3  ตัวอยางขอมูลหลังการแปลงจากคลังขอมูล  เพื่อเตรียมตัดคํา 
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4.2  การเลือกใชโปรแกรตดัแยกคํา ท่ีอางอิงกับหลักไวยากรณภาษาไทย 
 ในขั้นตอนนี้  เปนการกลาวถึงรายละเอียดของการตัดแยกคําหรือวลีในเอกสาร
ฝกสอนและเอกสารทดสอบ  เพราะลักษณะของการเขียนในเอกสารภาษาไทยนั้นจะเขียนคําในแต
ละประโยคยาวติดกันไปจนกวาจะจบประโยค  จึงทําใหไมสามารถทราบไดเลยวาสวนใดคือ
ตําแหนงสิ้นสุดของคําหรือวลี  ดวยเหตุนี้ในงานดานประมวลผลภาษาธรรมชาตินั้น  จึงจําเปนตอง
ทําการตัดแยกคําหรือวลีออกจากกันกอนในเบื้องตน  โดยผูวิจัยจะทําการตัดคําและกํากับหมวดคํา 
ใหกับแตละคําหรือวลีในเอกสารทดสอบตามเกณฑการตัดคําและชุดหมวดคําของโปรแกรมตัดแยก
คํา SWATh (ไพศาล ,2541)     

4.2.1  เทคนิคการตัดคาํไทยที่ผานมา 
 การตัดคําในปจจุบันนั้น  มีดวยกัน 3 เทคนิค  คือการตัดคําแบบใชกฎ , การตัดคํา
แบบใชคลังขอมูล  และการตัดคําแบบอาศัยพจนานุกรม  
 4.2.1.1  หลักการตัดคําแบบใชกฏ 
 หลักการตัดคําแบบใชกฏ นั้น เปนการพัฒนาระบบการตัดคําภาษาไทย
โดยใชวิธีการตรวจสอบกฏเกณฑทางอักขรวิธีที่กําหนดลักษณะของการประสมอักษร  การเวน
วรรค และการขึ้นยอหนา  เพื่อใชเปนเกณฑในการบงชี้ขอบของคํา   
 -  ขอดอยของเทคนิคการตัดคําแบบอาศัยกฏ 
  โดยถากฏมีจํานวนนอยเกินก็ทําใหตัดแยกคําไดไมดีเพราะผลของการตัด
คําอาจไดเปนกลุมคําที่สามารถตัดคําแยกยอยออกไปไดอีก  หรือถากฏมีจํานวนมากเกินไปก็อาจทํา
ใหใชเวลาในการประมวลผลนาน  และการตัดคําแบบใชกฏนี้ ผลคาความถูกตองในการตัดแยกคํา  
มีคาความถูกตองคอนขางต่ํา  ดังจะเห็นไดจากงานวิจัยของยุพิน  ไทยรัตนานนท (1981)  เปน
งานวิจัยการตัดพยางค  โดยการใชกฏในการตัดพยางค  ซ่ึงกฏตาง ๆ ที่สรางขึ้นมานั้นโดยอาศัยหลัก
ไวยากรณภาษาไทย  แตก็จะมีปญหาในการสรางกฏเพราะมีบางพยางคไมเปนไปตามฏที่ตั้งไว  และ
กฏตาง ๆ ที่สรางขึ้นมานั้น  ยากตอการเพิ่มหรือแกไข  โดยจากการทดสอบปรากฏวาผลการตัดคํา
ใหคาความถูกตอง 85.00 %  โดยจะเห็นไดวางานวิจัยที่ใชเทคนิคการตัดคําดวยกฏนั้น  ยังไดคา
ความถูกตองที่นอยกวาเทคนิคการตัดคําแบบอื่น ๆ ที่จะกลาวตอไป  ผูวิจัยจึงไมเลือกเทคนิคการตัด
คําเทคนิคนี้ 
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 4.2.1.2  หลักการตัดคําแบบใชคลังขอมูล     
 หลักการตัดคําแบบแบบใชคลังขอมูล นั้น คือ  การพัฒนาคลังขอความ
ขนาดใหญที่จัดเก็บความรูตาง ๆ อาทิเชน สถิติการใชคําภายในคลังขอความและลักษณะไวยากรณ
ชวยในการตัดแยกคํา  ทําใหมีความถูกตองในการตัดแยกคํามากยิ่งขึ้น  โดยเทคนิคการตัดคําแบบ
อาศัยคลังขอมูลนี้เทคนิคหนึ่งที่ชวยในการแกไขปญหาความกํากวมในการตัดแยกคํา  และทําใหมี
ความถูกตองมากยิ่งขึ้น  กวาการตัดคําแบบอาศัยกฏ 
 4.2.1.3  หลักการตัดคําแบบอาศัยพจนานุกรม 
 หลักการตัดคําแบบอาศัยพจนานุกรม นั้น คือ การเก็บคําภาษาไวใน
พจนานุกรม  แลวนําขอความที่ปอนเขาไปคนหาและเทียบสายอักขระกับในพจนานุกรม    เพื่อหา
วาขอความดังกลาวควรตัดคําบริเวณใด  โดยเทคนิคการตัดคําแบบอาศัยพจนานุกรมนี้สามารถตดัคาํ
ไดถูกตองมากกวาการใชกฏ  ดังแสดงในงานวิจัยดังตอไปนี้ 
 -  งานวิจัยของสมปรารถนา  รัทนานนท (2535) ไดเสนอกลวิธีในการตัดคํา
ภาษาไทย  โดยใชการคนหาคําจากขอความที่ปอนเขาไปเทียบกับคําในพจนานุกรม   
 งานวิจัยของ ดวงแกว  สวามิภักดิ์ (2541)  โดยนําพจนานุกรมมาชวยในการจัดเก็บ
คํา  สําหรับตรวจสอบในการตัดแยกคํา  โดยผลการตัดคําในงานวิจัยนี้สามารถใหคาความถูกตองใน
การตัดแยกคําถึง 98.11 % 
 -  งานวิจัยของ ยืน  ภูวรรณ (2535)  โดยนําพจนานุกรมมาชวยในการจัดเก็บคํา  
สําหรับตรวจสอบในการตัดแยกคํา  และมีการถอยกลับเมื่อพบคํากํากวม  โดยผลการตัดคําใน
งานวิจัยนี้สามารถใหคาความถูกตองในการตัดแยกคําถึง 99.00 % 
 เทคนิคการตัดคําแบบอาศัยพจนานุกรมนี้สามารถตัดคําไดถูกตองมากกวาการใช
กฏ  เพราะฉะนั้นจึงเทคนิคการตัดคําที่ไดรับความนิยมสูงในปจจุบัน 
  
 จากเทคนิคการตัดคําทั้ง 3 ที่ผานมา วิรัช (2538)  นําเสนอถึงคาความถูกตองใน 
การตัดแยกคําดวยวิธีการตาง ๆ โดยเปนวิธีการตัดแยกคําที่ไดกลาวในบทที่ 2   และเปนวิธีการตดัคาํ
ที่อาศัยเทคนิคการตัดคําแบบพจนานุกรม และ คลังขอมูล ชวยในการตัดคํา  จะเห็นไดวาการตัดคํา
ดวยเทคนิคพจนานุกรมและคลังขอมูลนั้น  สามารถทําใหตัดแยกคําไดถูกตองและมีคาความแมนยํา
สูง  ดังนี้ 

 -  Longest matching (92%) 
 -  Maximal matching (93%) 
 -  POS tri-gram  (96%) 
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 -  Machine learning (97%) 
 

 จากผลการเปรียบเทียบเห็นไดวาเทคนิคการตัดคําแบบอาศัยพจนานุกรมและ
คลังขอมูลในการตัดแยกคํานั้น  สามารถใหคาความถูกตองในการตัดคําสูง  ผูวิจัยจึงไดนํามา
พิจารณาเปนเทคนิคในการตัดคําของงานวิจัย 

4.2.2   โปรแกรมตัดแยกคาํไทย 
จากหลักการตาง ๆ จึงไดมีการพัฒนาโปรแกรมตัดแยกคําไทย  โดยโปรแกรมที่มีผู

นิยมใชนั้น  มีดวยกันดังนี้  จึงไดมีการพัฒนาโปรแกรมตัดแยกคําที่หลากหลายรูปแบบ  อาทิเชน  

4.2.2.1  โปรแกรมตัดแยกคาํแบบ ThaiWordseg  
  โปรแกรมการตัดคํานี้ พัฒนาโดย Vee Satayamas และ Warat Yingsalee  
โดยเปนโปรแกรมตัดแยกคําที่ใชกฏในการตัดแยกคํา  โดยทําการกําหนดกฏในสวนของโปรแกรม
ตนฉบับ (source code) ของตัวโปรแกรม  ดวยการการอาศัยเทคนิคการตัดคําแบบใชกฏนี้  อาจมี
ขอจํากัดในการเพิ่มกฏในกรณีในเจอเอกสารรูปแบบที่แตกตางไปจากเงื่อนไขที่กําหนดไว   

 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-4  ตัวอยางโปรแกรมตัดคํา ThaiWordSeg 
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 4.2.2.2  โปรแกรมตัดแยกคาํ Thai Word Segmentation (Version 1.1) 
  โปรแกรมตัดแยกคํานี้ พัฒนาโดย Wirote Aroonmanakun โดยเปน
โปรแกรมที่อาศัยพจนานุกรมขอมูลและคลังขอมูล รวมถึงไตรแกรมโมเดลในการตัดแยกคํา  เพื่อ
ชวยในการแกไขปญหาความกํากวมของการตัดแยกคํา  แตขอดอยของโปแกรมตัดแยกคํานี้ คือ ใช
เวลาในการประมวลผลเนื่องจากพจนานุกรมมีขนาดใหญถึง 630,000 syllables  และสาเหตุสําคัญที่
ผูวิจัยไมเลือกใชโปรแกรมตัดแยกคํานี้  คือ  ไมสามารถตัดคําแบบกํากับหนาที่คําได  ซ่ึงหนาที่ของ
คํานั้นเปนคุณสมบัติคําที่ผูวิจัยเลือกที่จะนํามาเปนคาน้ําหนักของคําหรือวลีในงานวิจัยนี้ 
 

 
 

 
 

 
 
ภาพประกอบที่ 5-6  ผลการตัดแยกคําโดยโปรแกรมตัดคํา Thai Word Segmentation (Version 1.1) 

ภาพประกอบที่ 5-5  ตัวอยางโปรแกรมตัดคํา Thai Word Segmentation (Version 1.1) 
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4.2.2.3  โปรแกรมตัดแยกคาํไทยแบบออนไลน 
 โปรแกรมตัดแยกคํานี้ พัฒนาโดย โครงการ “โดฟน” มีวัตถุประสงคหลัก

เพื่อสรางไมโครซิสเต็มดานฐานความรูเกี่ยวกับภาษาและวัฒนธรรม  มีผูรับผิดชอบโครงการ คือ  
รองศาสตราจารย สมบัติ เครือทอง  โดยโปรแกรมตัดคําออนไลนนี้  มีขอดีคือเปนการตัดคําพรอม
กํากับหนาที่คํา  แตมีขอดอยคือเปนการตัดคําแบบออนไลน  ซ่ึงอาจลําบากตอการใชงาน  และมี
จํานวนจํากัดในการตัดแยกคําตอคร้ังของการใชงาน   

 

 
  

 
 
 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-8  ตัวอยางผลของการตัดคําแบบกํากบัหนาที่ของโปรแกรมตัดคําออนไลน 

ภาพประกอบที่ 5-7  ตัวอยางโปรแกรมตัดคําแบบออนไลน 
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 4.2.2.4  โปรแกรมตัดแยกคาํ SWATh   
  โดยโปรแกรมตัดแยกคํา SWATh นั้น  พัฒนาโดย ไพศาล เจริญพรสวัสดิ์ 
(2547) และเปนโปรแกรมสําหรับการตัดแยกคําไทย   โดยในงานดานการประมวลผล
ภาษาธรรมชาติไดมีผูนําโปรแกรมตัดแยกคํานี้  มาใชในงานวิจัยเปนจํานวนมาก  ดังนี้   

- งานวิจัยของ  Chuleerat Jaruskulchai , Jesada  Kuntasena และ 
Staporn  Kiewsuwansak (2544) นั้น  ไดนําโปรแกรมตัดแยกคํา SWATh มาใชตัดแยกคําใน
เบื้องตน  กอนนํากลุมคํานั้นไปกําหนดคาน้ําหนักเพื่อจัดกลุมเอกสาร 

- งานวิจัยของ อรุณี โอฬารานนท (2546)  โดยเปนงานวิจัยเกี่ยวกับ
ระบบตอบคําถามเปนภาษาธรรมชาติ  โดยไดนําโปรแกรมตัดแยกคํา SWATh มาใชในการตัดแยก
คําออกจากประโยคที่ผูใชทําการปอนเขาสูระบบตอบคําถาม 

 
 โดยโปรแกรมตัดแยกคํา SWATh นั้น  ผูวิจัยเลือกที่จะนํามาใชในการตัดแยกคําใน
เบื้องตนของการประมวลผลในงานวิจัยนี้  โดยโปรแกรมตัดแยกคํานั้น อาศัยหลักการตัดคําแบบ
อาศัยพจนานุกรมและอาศัยคลังขอมูล  และภายในโปรแกรมนั้นมีเทคนิคภายในโปรแกรมให 
ผูใชไดเลือกตัดแยกคําไดถึง 3 แบบดวยกัน คือ การตัดคําแบบยาวที่สุด  การตัดคําโดยเลือกแบบ
เหมือนมากที่สุด  และการตัดคําแบบอาศัยหนาที่ (ไบแกรมโมเดล)  โดยเปนการอาศัยคลังขอมูล
คําศัพทและวิธีการทางสถิติเพื่อบงบอกถึงความหมายของคํา   
 
 โปรแกรมตัดแยกคํา SWATh นั้น มีขอดีสําหรับบงานวิจัย ดังนี้ 
 1.  อาศัยเทคนิคการตัดคําแบบพจนานุกรมและคลังขอมูลชวยในการตัดแยกคํา  
ทําใหคาความถูกตองในการตัดคํานั้น  มีคาความถูกตองสูง 
 2.  เปนการทํางานที่อาศัยวิทยาการศึกษาสํานึกและวิธีการทางสถิติเขามาชวย
แกปญหาความกํากวมในการตัดคํา 
 3.   เหมาะสําหรับการตัดแยกคําที่เปนเอกสารภาษาไทย 
 4.  โครงสรางพจนานุกรมของโปรแกรมนั้น อาศัยโครงสรางขอมูลแบบทรัย1   
สําหรับใชในการจัดเก็บขอมูลคําศัพททําใหสามารถคนหาขอมูลไดรวดเร็วยิ่งขึ้น 
 5.  ในการตัดคํานั้นงานดานประมวลผลภาษาธรรมชาติตาง ๆ นั้น  นอกจากจะ
ตองการรูของเขตของคําแลวยังจําเปนที่จะตองทราบ “ หนาที่คํา ” หรือ ความหมายของคําดวย  
เพื่อที่จําสามารถนําไปใชในบงบอกถึงชนิดของคํานั้น ๆ ไดดียิ่งขึ้น   



 

91

 ซ่ึงผูวิจัยไดเล็งเห็นถึงความสําคัญของหนาที่คําทางไวยากรณภาษา  รวมถึง
โปรแกรม SWATh ที่นํามาใชนั้น  ไดอาศัยวิธีการทางสถิติ คือ การใชคาสถิติที่เกิดจากลําดับหนาที่
คําหรือไวยากรณทางภาษาดวย  ดังนั้นในงานวิจัยนี้ผูวิจัยจึงเลือกที่จะนําหนาที่ของคํามากําหนด
เปนคุณสมบัติหนึ่งของคาน้ําหนักคําหรือวลีดวย  ผูวิจัยจึงเลือกใชโปรแกรมตัดแยกคํา SWATh 
พรอมทั้งเลือกตัดแยกคําแบบกํากับหนาที่ ไบแกรม  ที่สอดคลองกับไวยากรณภาษา 
  

4.2.3  กระบวนการการตัดคาํและกํากับหนาท่ีคํา 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

  
 ดังภาพประกอบที่ 5-9  นั้น  มีรายะเอยีดของแตละขั้นตอนดังนี ้
 

4.2.1.1 ขั้นตอนการเลอืกระบุการปอนแอกสาร .txt หรือ .doc เขาสูโปรแกรมตัดแยกคํา 
4.2.1.2 ขั้นตอนการตดัแยกคําพรอมทั้งกํากับหนาที่คํา 
4.2.1.3 ขั้นตอนการอาศัยหลักสถิติเปรียบเทียบการใชคํา  กับพจนานุกรมของโปรแกรม  

สถิติการใชคํารวมกันในเอกสาร และ สถิติไตรแกรมโมเดล 
4.2.1.4 ขั้นตอนการตรวจสอบคํากบัพจนานกุรมคลังคาํศัพท 

Word segmentation and POS 

Segment and POS tagged text   (Result) 

Read 

Input 

Dictionary 

Lexical stat 

Trigram 

Word & Phrase 
Matching & Path 

Trigram Probability 
Calculation & Path 

ภาพประกอบที่ 5-9  ขั้นตอนการตัดคําและกํากับหนาทีค่ํา 
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4.2.1.5 ขั้นตอนตอนการเปรียบคาที่เปนไปไดมากที่สุดของการเปรียบเทียบคําที่ตัดกับ
คําในพจนานกุรมคลังคําศัพท 

  การตัดคําโดยใชหนาที่คําแบบไตรแกรมโมเดล คือ การตัดคําโดยมกีารนําเอา
คาสถิติ  ซ่ึงพิจารณาจากความตอเนื่องของหนาที่คํา  สวนวิธีการเลือกแบบตัดคําทีด่ีที่สุดนั้นไดโดย
หาประโยคทีม่ีความนาจะเปนมากที่สุด  โดยการหาความนาจะเปนของแตละประโยค ดังที่ไดกลาว
ไวในบทที่ 2 

 
  จากขั้นตอนที่กลาวมานี้เปนภาพรวมของการทํางานของโปรแกรมตัดแยกคํา  โดย

รายละเอียดของการเรียกใชงานโปรแกรมและชนิดการเลือกตัดแยกคํานั้น  จะกลาวถึงในหัวขอ
ตอไป 

 

4.2.2  ขั้นตอนการตัดคาํและกํากับหมวดคาํในคลงัขอมูลฝกสอน 
 
 การตัดคําและกํากับหมวดคําภาษาไทยใหกับแตละคําหรือวลีในเอกสารขอมูล
ฝกสอนและเอกสารขอมูลทดสอบในงานวิจัยนั้น  ผูวิจัยเลือกใชโปรแกรมตัดแยกคํา SWATh และ
เลือกที่จะทําการตัดคําแบบกํากับหนาที่คําที่สอดคลองกับหลักไวยาณภาษา  โดยขอมูลภาษาไทยที่
ทําการตัดคําและกํากับหมวดคําแลวจะมีรูปแบบดังภาพประกอบที่ 5-10 
  

    
                 
 

ภาพประกอบที่ 5-10  ตัวอยางของการกํากบัหมวดคํา  หลังจากผานการตัดคํา 
   

 4.2.2.1  คําสั่งในการตัดคําคําแบบหนาที่คํา  มีขั้นตอนดังนี้ 
 
 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-11  ตัวอยางของคําสั่งในการตัดแยกคาํในงานวิจยั 

ฉัน@NCMN/เดิน@NPRP/ไป@VCRJ/โรงเรียน@NCMN 

swath –m bip < inputfile.txt > outputfile.txt   
(ดังภาคผนวก ง.) 
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  โดยมีรายละเอียดของคําสั่งในการตัดแยกคํา  ดังนี้ 
     swath    เปนการเรียกใชงาน SWATh 
   -m   เปนการเรียกใชงานอัลกอริทึมในการตัดคําแบบใด  
   bip  เปนการเลือกใชอัลกอริทึมในการตัดคําแบบ  ไบแกรม 
และมีหนาที่คํา (ไบแกรม algortihm with part-of-speech tag)  
   <inputfile.txt> เปนชื่อของไฟลเอกสารที่จะใชในการตัดคํา 
    Outputfile.txt เปนการกําหนดชื่อไฟลเอกสารที่ตองการใหโปรแกรม
นําผลลัพธจากการตัดคําที่ไดไปแสดงผล 
 

 4.2.2.2  รูปแบบของคาํหรือวลีพรอมหนาท่ีคาํ 
 

  ในหัวขอนี้จะเปนการแสดงถึงผลลัพของการตัดแยกคําหรือวลี  หลังจาก
ผานการตัดแยกคําโดยโปรแกรมตัดแยกคํา  โดยจะไดไฟลที่มีลักษณะแยกเปนคําคั่นดวยเครื่องหมาย 
“ ไปป ” (|)  เพื่อบงบอกคําแตละคํา  และในแตละคํานั้นจะมีการกํากับคําดวยหนาที่ของคํา  ดังที่ได
กลาวมาในหัวขอกอนหนานี้  โดยคําแตละคําในเอกสารทดสอบจะถูกตัดและแปลงใหกํากับดวย
สัญลักษณหมวดคําโดยใชเครื่องหมาย “ แอท ” หรือ “ อารรอบ” (arrobe) (@)  คั่นระหวางรูปคําและ
สัญลักษณหมวดคํา 
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ภาพประกอบที่ 5-12  รูปแบบการตัดคําโดยโปรแกรม SWATh ที่ยังไมมีการกลั่นกรองคําหยุด 
 
 

4.3  การออกแบบการกลั่นกรองคําหยุด 
   
  คําหยุด นั้นเปนคําที่เกิดขึ้นเปนจํานวนมากในเอกสาร  และไมมีความสําคัญที่จะ
นํามาเปนตัวแทนของเอกสารได  ผูวิจัยจึงไดเลือกที่จะพิจารณานําคําหยุดออกจากเอกสารฝกสอน
และเอกสารทดสอบกอนการนําไปใชในการเรียนรูและทดสอบของโครงขาย  โดยกลุมคําหยุดที่
เกิดขึ้นในเอกสารนี้นั้น  ดังแสดงในสวนที่ไดมีการระบายสีไว  ซ่ึงในงานวิจัยนี้จะมีการกลั่นกรอง
คําหยุดกอนในเบื้องตน  โดยจะทําการกล่ันกรองคําหยุดหลังจากผานโปรแกรมการกําหนดคา
น้ําหนัก  ดังที่จะกลาวในหัวขอ 4.5  เพื่อความเหมาะสมกอนที่จะนําไปใหโครงขายประสาทเทียม
เรียนรู  และทดสอบ  ดังภาพประกอบ 5-13 
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ภาพประกอบที่ 5-13  รูปแบบการตัดคําโดยโปรแกรมที่ยงัไมมีการกลั่นกรองคําหยุด 
 

 4.4  การออกแบบรูปแบบของขอมูลเขาสูโครงขาย (ขอมูลคาน้ําหนักคาํหรือวลี) 
 

หัวขอนี้ จะ เปนการกล าว ถึง รูปแบบของขอมูล สํ าห รับการ เรี ยน รู และ 
การทดสอบของโครงขายประสาทเทียม  โดยเปนขอมูลที่อยูในรูปแบบของเมทริกซคาน้ําหนักของ
คําหรือวลี  เมตริกซคาน้ําหนักที่จะนําเขาสูระบบเพื่อนํามาประมวลผลนั้นจะถูกแทนดวยตัวเลข  
โดยที่ในแตละแถวของคําหรือวลีจะประกอบไปดวยคาน้ําหนักของคําที่บงบอกถึงระดับ
ความสําคัญของคําหรือวลีนั้น ๆ ในเอกสาร  โดยจะมีลักษณะในรูปแบบของเมทริกซ  ดังนี้  คํา (W)  
ความน้ําหนักความถี่ของคําที่เกิดขึ้นในเอกสาร (Freq)  คาน้ําหนักของคําตามหนาที่ของคํา (POS)  
คาน้ําหนักคําของตําแหนงที่เกิดขึ้นในประโยค (PS)   คาน้ําหนักคําของตําแหนงที่เกิดขึ้นในยอหนา 
(PP)  คาน้ําหนักคําของตําแหนงที่เกิดขึ้นในเอกสาร (PD)  และคาผลการประเมินที่ระบุวาเปน
ใจความคําหรือวลีสําคัญหรือไม  เพื่อใหระบบโครงขายประสาทเทียมไดเรียนรูและทดสอบ  โดย
อยูในรูปแบบของเมทริกซขนาด n x m ดังภาพประกอบ 5-14 

ระบบโครงขายประสาทเทียมไดเ รียนรูและทดสอบ   ที่อยูในรูปแบบของ 
เมทริกซขนาด n x m  ดังภาพประกอบ 5-14 
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                                 W(1,1)   FreqW(1,1)    PS W(1,1)   PPW(1,1)  PDW(1,1)   POSW(1,1)   Key W(1,1) 
                                 W(2,1)   FreqW(2,1)    PSW(2,1)   PPW(2,1)   PDW(2,1)   POSW(2,1)   Key W(2,1) 
           .             .                .             .               .            .             .  

         .             .                .             .               .            .             .    
       W(n,1)   FreqW(n,1)    PSW(n,1)   PPW(n,1)   PDW(n,1)   POSW(n,1)    Key W(n,1) 

 
ภาพประกอบที่ 5-14  แสดงรูปแบบของคําในการเรยีนรูและทดสอบของโครงขาย 

 
โดยส่ิงที่แสดงอยูในแตละตําแหนงของคูอันดับในเมทริกซคํา คือ คาน้ําหนักของ

คําหรือวลี  โดยรายละเอียดของคาน้ําหนัก  ดังนี้  
- Freq คือ  คาน้ําหนักความถี่การเกิดขึ้นของคําหรือวลีเดิมซ้ํา ๆ ในเอกสาร 
- PS  คือ  คาน้ําหนักตําแหนงที่เกดิขึ้นในประโยคที่มีคามากที่สุดของคําหรือวลี 
- PP  คือ  คาน้ําหนักตําแหนงที่เกิดขึ้นในยอหนาที่มีคามากที่สุดของคําหรือวลี 
- POS คือ  คาน้ําหนักหนาที่คําที่มีคามากที่สุดของคําหรือวลีนั้น 
- PD  คือ  คาน้ําหนักตําแหนงที่เกิดขึ้นในเอกสารที่มีคามากที่สุดของคําหรือวลี 
 

4.4.1  รูปแบบของขอมูลพรอมคาน้ําหนัก 
  
 

 
 

    
 

 
 
 

ภาพประกอบที่  5-15  ตัวอยางชุดของขอมูลอินพุต 5 คาน้ําหนกัของคําหรือวลี 
 

Word & Phrase =  

Freq PS PP POS PD 

2 0.75 1 0.9 1 
11 1 1 0.9 1 
7 1 1 0.9 1 
19 1 1 0.9 1 
2 0.75 0.75 0.9 1 
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ภาพประกอบที่  5-16  ตัวอยางขอมูลเอาตพุตหรือขอมูลเปาหมาย (Target) 
 

 ดังภาพที่ 5-15 และ 5-16  นั้นเปนขอมูลคาน้ําหนักและขอมูลเปาหมายของแตละ
คําหรือวลี  โดยจะไดขอมูลเมตริกซคาน้ําหนักของคําหรือวลีที่จะปอนเขาสูโครงขายแบบ [1 x 5] 
[1x1]  โดย 
 -  เมตริกซขนาด [m x 5]  นั้น คือ ขอมูลคาน้ําหนักของคําหรือวลี  โดย m คือ 
จํานวนแถวของคําหรือวลี  ดังภาพประกอบที่ 5-15 
 -  [1x1]  เมทริกซของคําอางอิงที่สําหรับใชในการตรวจสอบวาเปนคําหรือวลี
สําคัญหรือไม  ดังภาพประกอบที่ 5-16 
 

4.5  ขั้นตอนการใหคาน้ําหนกัคําจากอัลกอริทึมกฎการเรียนรูทางไวยากรณภาษาศาสตร 
 
   การกําหนดคาน้ําหนักของคําหรือวลีนั้น  เปนการแปลงลักษณะระดับความสําคัญ

ของคําหรือวลีใหอยูในรูปแบบของคาตัวเลขที่เหมาะสมสําหรับการเรียนรูของโครงขาย  เพราะโดย
หลักการทํางานของโครงขายนั้น จะเปนการประมวลคาขอมูลที่เปนตัวเลข  โดยเปนการสรางขอมูล
คุณสมบัติของคําหรือวลีในรูปแบบของเมตริกซคาน้ําหนักของขอมูล  ดังที่ไดกลาวในหัวขอที่ผาน
มา  สําหรับในสวนของขั้นตอนการกําหนดคาน้ําหนักของคําหรือวลีนั้น  จะทําโดยผานโปรแกรม
ใหคาน้ําหนักคําหรือวลี  ที่ผูวิจัยไดพัฒนาขึ้นดวยภาษาซี (C)  ตามหลักการของอัลกอริทึมที่อางอิง
หลักไวยากรณภาษา  โดยรายละเอียดการกําหนดคาน้ําหนักนั้น  ดังนี้ 

 

Key 

1 
0 
1 
0 
0 
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4.5.1  การใหคาน้ําหนัก (Term Weighting)  
 จากการตัดแบงคําแบบกํากับหนาที่คําในหัวขอที่ผานมานั้น  เพื่อใหไดกลุมคําหรือ

วลีที่มีการกํากับหนาที่คํานั้น  สามารถนําเขาสูโปรแกรมใหคาน้ําหนักไดดังนี้ 
  

1. อานขอมูลเขามาทีละอักขระ  
2. ตรวจสอบวาอักขระที่อานมาเปนสัญลักษณที่แสดงถึงยอหนาหรือไม  ถาเปน ยอ

หนาใหม  ใหเร่ิมตนนับคาที่บอกถึงตําแหนงของบรรทัดในยอหนาใหม  
3. ตรวจสอบวาอักขระที่อานมาเปนสัญลักษณะที่แสดงถึงการสิ้นสุดบรรทัดหรือไม  

ถาเปนการสิ้นสุดบรรทัด  ใหเพิ่มคาที่บอกถึงตําแหนงของบรรทัดในยอหนาใหม  
4. ถาเจอ อักขระ “@”  ตอจากอักขระนี้จะเปนหนาที่คําของแตละคําหรือวลีนั้น ๆ  

ทําการอาน 4 อักขระของหนาที่คําจนหมด  จัดเก็บลงตารางชั่วคราวของหนาที่คํา  
5. ถาเจอ อักขระ “|” ถือวาสิ้นสุดแตละคําหรือวลี  ดังนั้นทําการเพิ่มคาความถี่การ

จํานวนคําในเอกสาร 
6. ตรวจสอบคาน้ําหนักหนาที่คําของคําหรือวลีนั้น ๆ จากตารางชั่วคราวเก็บหนาที่คํา  

จากนั้นทําการกํากับน้ําหนักหนาที่คําเทียบกับตารางคาน้ําหนักหนาที่คํา 
7. ตรวจสอบตําแหนงการเกิดขึ้นของคําหรือวลีในประโยค  และทําการกํากับคา

น้ําหนักเทียบกับตารางคาน้ําหนักตําแหนงในประโยค 
8. ตรวจสอบตําแหนงการเกิดขึ้นของคําหรือวลีในยอหนานั้นๆ  วาเปนคําหรือวลีที่

เกิดขึ้นในบรรทัดใดของยอหนา  ดังกฎตาง ๆ ในการใหคาน้ําหนัก1  และทําการกํากับคาน้ําหนัก
เทียบกับตารางคาน้ําหนักตําแหนงในยอหนา 

9. ตรวจสอบตําแหนงการเกิดขึ้นของคําหรือวลีในเอกสาร  วาเปนสวนใดของ
เอกสารนั้น ๆ  ดังกฎตาง ๆ ในการใหคาน้ําหนัก1  และทําการกํากับคาน้ําหนักเทียบกับตารางคา
น้ําหนักตําแหนงในเอกสาร 

10.   หลังจากทําการกํากับคาน้ําหนักใหกับแตละคําหรือวลีจนครบทุกคาน้ําหนักแลว
นั้น  

10.1  ตรวจดูวาคํานั้นเปนคําซ้ําหรือไม (มีอยูในตารางชั่วคราวหรือไม ) 
10.2  ถาคํานั้นเปนคําที่เคยอานเขามาแลว (เปนคําซ้ํา)   

- ทําการเพิ่มคาความถี่คําซ้ําของคํานั้น ๆ 
- เปรียเทียบคาน้ําหนักในแตละคาทั้ง 5  คาน้ําหนัก  วาในแตละคา

น้ําหนักนั้น  คาน้ําหนักปจจุบันกับคาน้ําหนักกอนหนา(ลาสุด)ของคํานั้นที่จัดเก็บไว  คาน้ําหนักใด

 
1 ดูกฏการใหคาน้ําหนัก  ในบทที่ 4 หนา 78-80 
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มีคามากกวากัน     ใหเอาคาน้ําหนักที่มากที่สุดของแตละคาน้ําหนักนั้น  จัดเก็บแทนที่ในคาน้ําหนัก
ปจจุบันของคําหรือวลีนั้นในตารางจัดเก็บ 

10.3  ถาคํานั้นยังไมเคยเขามา  ใหเร่ิมจัดเก็บเปนคําใหม 
11.   วนซ้ําอานมาจนหมดเอกสาร 
12.   ทําการตรวจสอบคําที่มีทั้งหมดในฐานขอมูลจากไฟล sw.txt (stopword.txt)  กับ

ขอมูลคําหยุดในไฟลคําหยุด  ถาเจอกับที่อานมาเปนคําหยุดใหทําการเอาออกจากผลการกํากับคา
น้ําหนัก  เพื่อไมเอาไปคิดน้ําหนัก 

13.   เขียนคาน้ําหนักในรูปแบบของเมตริกซของคําหรือวลี  เพื่อสงตอใหกับโครงขาย
ประสาทเทียมทําการทดสอบตอไป 
 

4.6  การออกแบบที่เก่ียวของกับโครงขายประสาทเทียม 
 

 โดยจุดมุงหมายของการสอนโครงขายประสาทเทียมหรือการปอนขอมูลที่ตอง 
การใหกับคอมพิวเตอรเรียนรู คือ การทําใหระบบคอมพิวเตอรนี้สามารถแสดงคําตอบในรูปแบบที่
ตองการไดโดยในงานวิจัยนี้คือ “ การสกัดคําหรือวลีสําคัญ ”  ซ่ึงการปอนขอมูลอินพุตนั้นจะเปน
การปอนขอมูลที่ถือวารูอยูแลวเขาไปใหโครงขายประสาทเทียมหรือขอมูลชุดสอน พรอมทั้งขอมูล
เปาหมายหรือคาเอาตพุตที่ตองการใหโครงขายประสาทเทียมนั้นแสดงออกมา  โดยเปนขอมูลที่
บอกวาคํานั้นเปนคําสําคัญหรือไม    จากนั้นโครงขายประสาทเทียมจะทําการคํานวณและปรับคา
ตัวเลขน้ําหนักเองโดยใชกฎเกณฑตาง ๆ เขาชวย  จนกระทั่งเอาตพุตที่ไดออกมานั้นถูกตองแมนยํา
อยูในเกณฑที่นาพอใจ  สวนตัวเลขที่เปนกลไกที่ทําใหโครงขายประสาทเทียมสามารถเรียนรูและ
จดจําไดในงายวิจัยนี้ นั้น  คือ “ เมตริกซของคําและคาน้ําหนักของแตละคํา ”   
 

โครงขายประสาทเทียมมีคุณสมบัติที่ดีและเหมาะสมตอการใชในงานวิจยันี้  ดังนี ้
1. เหมาะสมสําหรับความตองการในการดึงโครงสรางออกจากขอมูลที่มีอยู  ซ่ึง

ในงานวิจัยนี้เราตองการดึงหรือทราบถึงโครงสรางความสัมพันธของเนื้อหาหรือขอมูลในเอกสาร  
ในเรื่องของตําแหนงและความถี่ของวลีสําคัญ ณ ตําแหนงนั้น ๆ ในแตละประโยค  และแตละสวน
ของเอกสาร 

2. สามารถสรางแบบจําลองสําหรับงานที่ซับซอนมากๆได เชน แบบจําลอง
แสดงความสัมพันธหลายตัวแปร การประเมินความสําคัญของวลีในงานวิจัยนี้พิจารณาจาก
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ความสัมพันธของตัวแปรหลายตัว คือ คาความสําคัญของวลีที่ช่ือเร่ือง บทคัดยอ เนื้อความ บทสรุป 
และจํานวนคําในวลี 

3. เหมาะกับปญหาการแยกประเภทขอมูล (classification problem) การพิจารณา
เลือกวลีสําคัญในเอกสารจัดเปนปญหาการแยกประเภทขอมูล โดยแบงวลีทั้งหมดในเอกสารเปน 2 
กลุม คือวลีสําคัญ และวลีทั่วไป 

4. สามารถทํางานกับขอมูลที่มีความผิดพลาด หรือขอมูลที่ไมมีโครงสรางได ซ่ึง
เปนลักษณะของขอมูลประเภทเอกสาร 

5. สามารถตอบคําถามที่ไมเคยถูกถามมากอนได ทําใหแบบจําลองโครงขาย
ประสาทเทียมสําหรับเลือกวลีสําคัญที่สรางโดยการเรียนรูจากเอกสารตัวอยาง สามารถนํามาใช
เลือกวลีสําคัญจากเอกสารทดสอบได 
 

4.6.1   การเลือกใชโครงขายประสาทเทียม 
 

  โดยในงานวิจัยนี้  เลือกใชโครงขายประสาทเทียมประสาทเทียมแบบมีผูสอน  โดย
ใชขอมูลแบงออกเปนขอมูลอินพุตและขอมูลเปาหมายในการฝกสอน  และหลังจากที่โครงขาย
ไดรับการฝกสอนแลวนั้น  ก็จะเปนเขาสูขั้นตอนของการทดสอบพื่อคํานวณหาผลวาคําหรือวลีใดที่
มีความสําคัญของเอกสาร  โดยรายละเอียดของโครงขายประสาทเทียมที่เลือกใชมีดวยกันนี้ 

 4.6.1.1  การเลือกใชชนดิของโครงขาย 
  โดยในงานวิจัยนี้เลือกใชโครงขายประสาทเทียมแบบเพอรเซฟตรอน

หลายชั้น  หรือโครงขายประสาทเทียมแบบแพรยอนกลับ  ซ่ึงเปนโครงขายประสาทเทียมแบบตอง
มีผูสอน  และเปนโครงขายประเภทการคาดเดา  ที่มักใชทํางานกับงานคาดเดาสามารถชวยกําหนด
ลําดับความสําคัญได   โดยในงานวิจัยนี้นํามาใชสําหรับการคาดเดาและทํานายวาคําหรือวลีนั้นเปน
คําหรือวลีสําคัญหรือไม 

 4.6.1.2  การเลือกใชวิธีการเรียนรู 
โดยขั้นตอนการเรียนรูลักษณะของใจความสําคัญของคําหรือวลี  จะใช 

แบ็กพรอพาเกชั่นโครงขายประสาทเทียม  ซ่ึงเปนวิธีการเรียนรูที่เหมาะสมกับการนําไปใชในการ
แกปญหาที่เกี่ยวของกับการคนหาสิ่งที่ซอนอยูซ่ึงเปนคุณสมบัติของใจความสําคัญของคําหรือวลี
สําคัญในการเรียนรูคุณสมบัติของคําหรือวลีสําคัญในเอกสารชุดสอน  และสถาปตยกรรม 
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แบ็คพรอพาเกชั่น  นี้เปนที่นิยมสูงสุด เนื่องจากมีประสิทธิภาพและงายที่จะเปนตนแบบสําหรับ
โครงขายประสาทเทียมที่มีความซับซอน 

4.6.1.3  การเลือกใชฟงกชันการสอน 
โดยในงานวิจัยนี้ไดเลือกใชฟงกช่ันการสอน  แบบ Trainlm (Levenberg-

Marquardt backpropagation) เนื่องจากมีความเร็วในการประมวลผลสูง 

4.6.1.14  การเลือกใชฟงกชนัปรับการเรียนรู 
โดยในงานวิจัยนี้ได เลือกใชฟงกชันการปรับการเรียน  (adaptation 

learning function) แบบ Learngdm ในการปรับคาการเรียนรูของโครงขาย 

4.6.1.5  การเลือกใชฟงกชันทรานเฟอร 
โดยในงานวิจัยนี้ไดเลือกใชทรานสเฟอรฟงกชันที่ใชในการกระตุนและ

ปรับและถายโอนแบบ Logsig นี้ดวย  โดยเพราะผลลัพธของงานวิจัยมีผลลัพธหรือเอาตพุต 2 คาที่
เปนไปได  คือ 0 และ 1  โดย 0 คือ ไมไดเปนคําหรือวลีสําคัญ  และ 1 คือ เปนคําหรือวลีสําคัญ 

 
logsig(n) = 1/(1+exp(-n))                                     ...(5-1) 

4.6.1.6  การเลือกใช เทคนิคการคํานวณคาความผดิพลาด 
   โดยในงานวิจัยนี้เลือกใชเทคนิคการคํานวณคาความผิดพลาดเฉลี่ย MSE  

ในการกําหนดความคลาดเคลื่อนในการทํานาย  ในกรณีที่คาความผิดพลาดเฉลี่ยมีคานอยกวาที่
ยอมรับได  ใหจบการเรียนรู 

 4.6.1.8  การเลือกใชเคร่ืองมอืโครงขายประสาทเทียม 
โดยในงานวิจัยนี้เลือกใช Neural Network Toolbox  ของโปรแกรม 

Matlab  เพราะงายตอการใชงานโดยมีฟงกชันที่สามารถเรียกใชงานโดยผานการเขียนคําสั่ง 
Command Line เพิ่มเติมได  ดังภาคผนวก จ.  และเปนภาษาโปรแกรมชั้นสูงที่ใชควบคุมลําดับ 
การทํางาน  ลักษณะการเขียนโปรแกรมเปนแบบออบเจกต (Object Oriented Programming)  ทําให
การเขียนโปรแกรมไมยุงยากเมื่อเทียบกับการเขียนโปรแกรมดวยภาษาอื่น ๆ 
 

ขอดีของ Neural Network Toolbox ใน Matlab  
1. งายตอการใชงาน 
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2. กลองเครื่องมือใน Matlab นั้น  ไดมีการจัดเตรียมกลุมของฟงกชัน
สําหรับใชในการจัดการโครงขายประสาทเทียมไวใหกับผูใชแลว  โดยที่ผูใชไมจําเปนตองเขียน 
โปรแกรมตนฉบับใหม  รวมถึงยังมีการจัดเตรียมในสวนของแอคติเวชั่นฟงกช่ัน  อัลกอริทึม
ฝกสอนโครงขาย  สําหรับใชงานไดอยางสะดวกตอผูใช 

3. กลองเครื่องมือใน matlab นั้น  อยูบนพื้นฐานของ network object  
โดย object ประกอบดวยขอมูล (สารสนเทศ) เกี่ยวกับทุกสิ่งที่เกี่ยวของกับโครงขายประสาทเทียม  
เชน จํานวนและโครงสรางของแตละชั้น  การเชื่อมตอระหวางชั้น  

4. Matlab จะจัดเตรียม ฟงกชันสําหรับสรางเครือขายระดับสูง  เชน 
newlin คือ ฟงกชันในการสราง linear layer  newp คือ การสราง perceptron  newff  คือ ฟงกชันใน
การสราง feed-forward back-propagation   ที่งายตอการเรียกใช  และเปนฟงกชันที่ผูวิจัยเลือกใชใน
งานวิจัยฉบับนี้ 
 

4.6.2  การออกแบบโครงขายประสาทเทียมเพอรเซฟตรอนแบบหลายชัน้ 
 

  โดยในการออกแบบโครงสรางของโครงขายประสาทเทียมนั้นแสดงดังรูปที่ 5-17 
 

 
 

ภาพประกอบที่ 5 - 17  สถาปตยกรรมของโครงขายประสาทเทียมเพอรเซฟตรอนแบบหลายชั้น 
 

ตัวอยางโครงสรางของโครงขายประสาทเทียมเพอรเซฟตรอนแบบหลายชั้น  ที่ใช
ในการเรียนรูและทดสอบการสกัดคําหรือวลีสําคัญในเอกสารภาษาไทย  ซ่ึงมีอินพุตเปน คาน้ําหนัก
ความถี่การเกิดขึ้น (Freq)  คาน้ําหนักตําแหนงในประโยค (PS)  คาน้ําหนักตําแหนงในยอหนา (PP) 
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คาน้ําหนักหนาที่คํา (POS)  และคาน้ําหนักตําแหนงในเอกสาร (PD)  โดยมีเอาตพุตเปน ผลการ
ทํานายวาคําหรือวลีนั้น ๆ มีคาความสําคัญหรือไม  โดยถาเปนคําสําคัญจะมีคาเอาตพุตเปน 1  ถาไม
สําคัญจะมีคาเปน 0   

จากรูปที่ 5 -17  โครงสรางของเน็ตเวริกประกอบดวย 3 ช้ัน ดังนี้ 
-  ชั้นอินพุต 
 ช้ันอินพุต  ประกอบดวยจํานวนนิวรอลเทากับ  จํานวนคาน้ําหนักของคําหรือ

วลีนั้น ๆ  คูณดวยจํานวนคําหรือวลีที่มีในเอกสารนั้น (กําหนดใหเปนคา m)  ดังนั้น  กรณีคําไทย  
ขอมูลเขาจะมีขนาด  m * 5 นิวรอน  โดยคา m ซ่ึงคือจํานวนตัวอักษรทั้งหมดที่ใชพิจารณา  และ 5 
จํานวนคาน้ําหนักของแตละคําหรือวลีนั้น ๆ    

- ชั้นซอน  
 ช้ันซอน  มี 1 ช้ัน  ไดทําการทดลองเพื่อหาจํานวนนิวรอนที่เหมาะสม (โดยได
จากคาที่ใชในการฝกแลวใหผลการเรียนรูดีที่สุด)  โดยมีทั้งสิ้น 5 นิวรอน  และจํานวนชั้นซอน 1 ช้ัน
ซอนนั้นเหมาะสมตอการเรียนรูแลวสําหรับงานวิจัยนี้  เพราะขอมูลที่ใชทดสอบนั้น  ไมไดเปน
ขอมูลที่มีคาความซับซอนมาก  โดยหนาที่ของโหนดในชั้นซอนในดาน function approximation คือ 
ทําการคํานวณหาคาประมาณที่ใกลเคียงซึ่งจะคํานวณจากแอ็คติเวชั่นที่กําหนดและมีความเหมาะสม
กอนที่จะสงคาประมาณไปยังโหนดแสดงผลลัพธ  ซ่ึงจะหาคาประมาณที่ใกลเคียงมากที่สุด   
 

  -  ชั้นเอาตพุต  
  ช้ันเอาตพุต  จะมีจํานวนนิวรอนเทากับผลการทํานายคําหรือวลีสําคัญ  คือ 1 

นิวรอน  โดยหนาที่ของโหนดแสดงผลลัพธในดานฟงกชันที่เหมาะสม (function approximation) 
คือ ทําการเอาคาประมาณที่ไดจากโหนดในชั้นซอนมารวมกันแลวไดคาประมาณที่ใกลเคียงกับคา 
ที่เหมาะสม (approximation) จริงซึ่งก็จะขึ้นกับแอ็คติเวชั่นฟงกชันของโหนดแสดงผลลัพธ 

 

4.6.3  การทํางานโครงขายประสาทเทียม 
โดยการทํางานในสวนของโครงขายประสาทเทียมเพื่อการเรียนรูและสกัดคําหรือ

วลีสําคัญของโครงขายประสาทเทียม  ในสวนของการรับขอมูลมีขั้นตอนทั้งหมดดังนี้ 

4.6.3.1  การรับขอมูลเขาสูโครงขาย 
   การรับขอมูลเขาสูโครงขายนั้น  จะเปนการรับขอมูลในรูปแบบของ
เมตริกซตคาน้ําหนัก  โดยในเบื้องตนนั้นขอมูลคาน้ําหนักที่ผานการตัดคํานั้น  จะอยูในรูปแบบของ 
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[m x 5]  แตการรับขอมูลเขาสูโครงขายประสาทเทียมใน Matlab นั้นจะรับขอมูลในรูปแบบ  
[5 x m]  โดย 5 คือ จํานวนคอลัมภ และ m คือ จํานวนแถวขอมูล  ดังนั้นในการนําขอมูลเพื่อเขาสู
การทํางานของโครงขายนั้น  จะตองทําการทรานสโพสกอนโดยการเปลี่ยนขอมูลคอลัมภเปนแถว
และแถวเปนคอลัมภ  
 4.6.3.2  การสอนนิวรอลเน็ตเวิรก 
  ในการสอนโครงขายประสาทเทียมนั้นใหเรียนรูการสกัดคําหรือวลีสําคัญ
นั้น  ขอมูลที่ใชสอนไดมาจากเอกสารชุดสอนซึ่งไดมีการแปลงขอมูลใหอยูในรูปแบบของคา
น้ําหนักที่เปนตัวเลขในรูปแบบเมตริกซของคํา  โดยเปนคาน้ําหนักที่ใหผานอัลกอรึมกําหนดคา
น้ําหนักที่อิงกับหลักไวยากรณภาษาศาตรของภาษาไทยดังที่กลาวในบทที่ผานมา  ไดแก  หลัก
ความถี่  หลักในการคนหาใจความสําคัญในประโยค  หลักในการคนหาใจความสําคัญในยอหนา  
หลักในการคนหาใจความสําคัญในเอกสาร  หลักในการคนหาใจความสําคัญของหนาที่ของคําที่ใช
ในการเขียน  หลักในการเวนวรรคในเอกสาร  หลักในการหายอหนา  หลักในการขึ้นตนบรรทัด   
มาสรางเปนกฎตาง ๆ สําหรับการกําหนดน้ําหนักของโปรแกรมกําหนดคาน้ําหนัก 

 4.6.3.3  โครงขายประสาทเทียมในสวนของการสงคาไปขางหนา 
 ในสวนนี้จะเปนสวนของการทํางานในโครงขายประสาทเทียมแบบ

แพรกลับ  มีหนาที่ในการคํานวณดวยการคูณ  การบวกและทําการสงคาที่ไดผานฟงกช่ันโอนยาย  
ทําเชนนี้ไปจนกระทั่งสงคาถึงขั้นสุดเอาตพุตก็เปนอันสิ้นสุดขั้นตอนการทํางานของการสงคาไป
ขางหนา  โดยอาศัยโครงขายประสาทเทียมที่มีจํานวนของชั้นซอน 1 ช้ัน  และในชั้นซอนจะทําการ
ทําหนดจํานวนนิวรอน 5 นิวรอนหรือ 5 โหนด  ดังภาพประกอบ 5-18  โดยที่มีการรับคา
องคประกอบในการทํางานของนิวรอลเน็ตในชวงของการเรียนรูขอมูล  คือ คาความผิดพลาด
จํานวนชั้นซอน  จํานวนเซลลในแตละชั้นซอน 

 ผลลัพธการระบุคําสําคัญหรือเอาตพุตที่ออกจากโครงขายประสาทเทียมจะมีขนาด 
1 เซลลเปนตัวเลขจํานวนจริงที่มีคา 0 หรือ 1  ที่แสดงถึงระดับคาความสําคัญของคําหรือวลี  วาเปน
คําหรือวลีสําคัญหรือไม  โดยที่ 1 แสดงถึงคําหรือวลีนั้นเปนคําหรือวลีสําคัญในเอกสารนั้นเหมือน
ขอมูลตนแบบที่ไดเรียนรู  สวนคาเอาตพุตที่เปน 0 แสดงถึงวาคําหรือวลีนั้นไมไดเปนคําหรือวลี
สําคัญหรือมีความสําคัญนอยมากในเอกสาร และแสดงถึงคําหรือวลีสําคัญที่ตางจากขอมูลชุดสอนที่
ไดเรียนรูไว   
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net = newff(PR,[s1,s2],{TF1,TF2},BTF) ; 
net = newff(minmax(Input_nn),[5,5],{'logsig','logsig'},'trainlm'); 
 
PR = minmax(Input_nn); 
S1  = 1-5 
S2 = 1-5  
TF1 = ‘logsig’ ; 
TF1 = ‘logsig’ ; 
BTF = ‘trainlm’; 

Command for creating 
the network 

Range of inputs 
No. of nodes of Layer 1 
No. of nodes of Layer 2 

Activation Functions of Layer 1  
Activation Functions of Layer 2  

Training function 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
   
 

 
4.6.4  รูปแบบคําสั่ง ในการทาํงานของโครงขาย 
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ภาพประกอบที่  5-18  แสดงรูปแบบการสงคาไปขางหนาของโครงขายประสาทเทยีม

1

2 

3

ภาพประกอบที่ 5-19  แสดงคําสั่งในการออกแบบการทํางานของโครงขาย 
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4.6.4.1  คําอธิบายคําสั่ง 
    จากภาพ ภาพประกอบที่ 6-4  นั้นเปนการอธิบายถึงรายละเอียดตาง ๆ ของ

โครงขายที่ใชในการเรียนรูและระบุวลีสําคัญ 
  
  - 1 คือ  คําสั่งที่ใชสําหรับสรางโครงขาย  โดย net คือโครงขายและ

สถาปตยกรรมของโครงขาย 
  -  2    คือ  การกําหนดในชั้นอินพุตเขาสูโครงขายและโหนดในชั้นซอน  โดยมี

จํานวนตั้งแต 1 ถึง 5 โหนด 
  -  3   คือ  การกําหนดฟงกชันที่ใชการเรียนรูและปรับคาน้ําหนักของโครงขาย 

 

4.6.5  รูปแบบคําสั่ง  ในการฝกสอนโครงขาย 
 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-20  แสดงคําสั่งในการฝกสอนโครงขาย 
 

  4.6.5.1  คําอธิบายคําสั่งในการฝกสอนโครงขาย 
    จากภาพ ภาพประกอบที่ 6-3  นั้นเปนการอธิบายถึงรายละเอียดตาง ๆ ของ

โครงขายที่ใชในการเรียนรูและระบุวลีสําคัญ 
 
  -  4    คือ คาที่กําหนดจํานวนรอบในการฝกสอนในแตละครั้ง  คือ 1000 รอบ 

คาความผิดพลาดที่ยอมรับได  และคําสั่งในการฝกสอน 
  -  5    คือ  การคํานวณผลลัพธในการจําแนกของโครงขาย 
 

net.trainParam.epochs = 1000; 
net.trainParam.goal = 0; 
[net,tr] = train(net,Input_nn,Target_nn); 
 
Output_nn = sim(net,Input_nn);   
OutputTest_nn = sim(net,InputTest_nn);  

Maximum desired error 
Training command 

simulate for training 
simulate for test set 

Compute network outputs  
(continuous) 

4

5 

 No. of training rounds 
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4.6.5.2  กราฟแสดงผลการเรียนรู 
        ผลการเรียนจากคาความผิดพลาดของโครงขายนั้น ดังภาพประกอบที่  

 
 
 
 
 
 

 
 
 
 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-21  ภาพแสดงแนวโนมการลูคาการเรียนรูของโครงขาย 
 

4.6.7  การทํานายผลและหาคาความถูกตองในการสกัด   
เมื่อโครงขายไดทําการเรียนรูจากขอมูลชุดฝกสอนจนเหมาะสมแลวนั้น  ก็จะเปน

การจําแนกขอมูลจากขอมูลชุดทดสอบ  โดยจาการทดสอบนั้น ผูวิจัยไดกําหนดการจําแนกคําหรือ
วลีสําคัญจากผลการทํานายของโครงขาย  คือ  ถาผลลัพธการทํานายโดยโครงขายมีคา มากกวา 0.5 
นั้น  ผูวิจัยถือวา คําหรือวลีนั้นมีความสําคัญ  ดังภาพประกอบ 5-22 

 
 

  
 

 
 
 

 

 

% ทํานาย class จากคา output            
for i = 1:row                            % วนเปนจํานวนรอบเทากับจํานวนแถวของขอมูลเปาหมาย 
    for j = 1:column                  % ตรวจจากแถวคอลัมภของคา output target 
        if  Output(i,j) >= 0.5     
            Predict(i,j) = 1; 
        else     
            Predict(i,j) = 0; 

% ถาคาผลลัพธจากการเรียนรูและทํานายของโครงขายไดผลลัพธที่มีคาตั้งแต 0.5 
ขึ้นไป  ถือวาคําหรือวลีนั้นมีความสําคัญใหมีคาความสําคัญ คือ 1 

% แตถาคาผลลัพธจากการเรียนรูและทํานายของโครงขายไดผลลัพธที่มีคาต่ํา
กวา 0.5 ขึ้นไป  ถือวาคําหรือวลีนั้นไมมีความสําคัญ  จึงมีคาความสําคัญ คือ 0 

ภาพประกอบที่ 5-22  แสดงคําสั่งในการจาํแนกผลลัพธ 
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4.7  การออกแบบการทดสอบที่ 1 
การทดสอบที่ 1 เปนการทดสอบเพื่อประเมินวา  เมื่อจํานวนขอมูลในอินพุต 

(จํานวนพารามิเตอรของคาน้ําหนักคําหรือวลี) เพิ่มขึ้น  เมื่อจํานวนโหนดในชั้นซอนที่เพิ่มขึ้น  มีผล
ตอคาความถูกตองหรือไม  โดยการสกัดคําหรือวลีสําคัญจะเริ่มจากการฝกสอนโครงขายใหสามารถ
เรียนรูถึงระดับความสําคัญของคําหรือวลี  ดังที่ไดกลาวมา  และเมื่อโครงขายไดเรียนรูจนเหมาะสม
แลวนั้น  จึงจะเขาสูขั้นตอนการทดสอบโดยชุดขอมูลทดสอบ  โดยนําผลลัพธที่ไดมาเปรียบเทียบ
กับคาจริงที่เกิดขึ้น  โดยมีขั้นตอนการทดสอบ ดังนี้ 

 
4.7.1  การรับขอมูล 
 การรับขอมูลเมตริกซที่ผานการกํากับคาน้ําหนัก  โดยโปรแกรมใหคา

น้ําหนัก wordsept.exe  เขาสูโครงขายโดยทําการอานขอมูล  ดังนี้ 
ขอมูลอินพุตสอน อานจากไฟล Input_t.mat 
ขอมูลเปาหมายสอน อานจากไฟล Target_t.mat 
ขอมูลอินพุตทดสอบ อานจากไฟล InputTest_t.mat 

   ขอมูลเปาหมายทดสอบ อานจากไฟล TargetTest_t.mat 
 
4.7.2  การเรียกใชงาน Neural Network Toolbox ใน Matlab 6.5 
 
 

 
 
 

ภาพประกอบที่ 5-23  แสดงคําสั่งเรียกใชงานฟงกันทํางานของโครงขาย 
 
คําสั่งดังภาพ 5-23 นั้นเปนการเรียกใชฟงกชันที่ผูวิจัยไดพัฒนาขึ้น  เพื่อเรียก

โครงขายประสาทเทียมสําหรับการฝกสอนดวยขอมูลชุดสอน (Input_t.mat)  และทําการทดสอบ
ดวยขอมูลชุดทดสอบ (InputTest.mat)  และกําหนดรายละเอียดในการทํางาน  คือ  และกําหนดให
โครงขายเรียนรูจํานวน 1000 รอบ  โดยในแตละเงื่อนไขการเลือกใชพารามิเตอรนั้น  ผูวิจัยทํา 
การทดสอบโดยการใชจํานวนโหนดในชั้นซอน ตั้งแต 1 ถึง 5 โหนด  และในการทดสอบการ

[net,weigth_hidden,weigth_output,acc_predict_train,acc_predict_test,bias_hidden,bias_output,OutputTest]  
=  train_nn_hidden_layer(Input_t,InputTest_t,Target_t,TargetTest_t,3,'logsig','logsig'); 
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เลือกใชพารามิเตอร ตอการเลือกใชจํานวนโหนดในชั้นซอนทั้ง 5 โหนดนั้น  ผูวิจัยจะทําการ
ทดสอบทั้งสิ้น 3 คร้ัง 

4.8  การออกแบบการทดสอบที่ 2  (เทคนิคการหาคาน้ําหนักเริ่มตอนตนที่เหมาะสม) 
 

ในการหาคาน้ําหนักที่เหมาะสมเปนคาน้ําหนักเริ่มตนของโครงขาย  เพื่อให
โครงขายมีการเรียนรูไดดีที่สุดนั้น  เปนการอาศัยเทคนิคการสุมคาสําหรับคูณกับขอมูลอินพุตคา
น้ําหนักจริงของคําหรือวลี 

เทคนิคการหาคาน้ําหนักเริ่มตนที่เหมาะสมในการปอนเขาสูโครงขายนั้น  คือ   
การหาคาเริ่มตนที่เหมาะสมกับเรียนรูของโครงขาย  และสามาถทําใหโครงขายเรียนรูไดดีและ
สามารถจําแนกขอมูลไดดียิ่งขึ้น  โดยโครงขายเพอรเซฟตรอนแบบหลายชั้นหรือโครงขายแบบ
ปอนไปขางหนาและการเรียนรูแบบแพรยอนกลับนั้น คือ การเรียนรูเพื่อปรับคาน้ําหนักจากคาความ
ผิดพลาดที่เกิดขึ้น  ดวยเหตุนี้  การที่ไดคาที่เหมาะสมในเริ่มตนนั้น ก็จะทําใหคาความผิดพลาดใน
การเรียนรูนั้น  สามารถที่จะลูเขาสูคาเปาหมายหรือในระดับกําหนดไวไดดียิ่งขึ้น  โดยจากงานวิจัย
ของ (Mercedes และ Carlos, 200)  มีการกลาวถึงเทคนิคการกําหนดคาน้ําหนักเริ่มตนดวยกันถึง 7 
เทคนิค  ตาง ๆ   โดยมีการกลาวถึงเทคนิคในการสุมคาน้ําหนัก  สําหรับสรางคาน้ําหนักใหมกอนที่
จะปอนเขาสูโครงขาย  ดังงานวิจัย (Drago, G.P., Ridella, S, 1992) ไดมีการสุมคาตัวเลขที่อยูในชวง 
0-1  โดยทําการแบงคาชวงขอมูลที่สุมนั้นออกเปน 2 ชวง  และนําไปคูณกับขอมูลอินพุตเขาสู
โครงขาย   

4.8.1  การสุมคาน้ําหนักเพื่อสรางคาน้ําหนกัใหม 
 ในการทดสอบในการทดสอบประเภทที่ 1 นั้น  ขอมูลคาน้ําหนักอินพุตที่
ปอนเขาสูโครงขายนั้น จะถูกคูณดวยคา 1  เสมอ  โดยจากเทคนิคการสรางน้ําหนักในไดกลาวมาใน
ตอนตนนั้น   การทดสอบประเภทที่ 2 นี้จึงเปนการทดสอบโดยอาศัยเทคนิคการสุมคาน้ําหนัก  เพื่อ
หาคาน้ําหนักที่เหมาะสมในแตละพารามิเตอรอินพุต  ที่จะทําใหคาความถูกตองมีคาสูง (ที่สุด)  โดย
จะเปนวิเคราะหถึงความสัมพันธในการใหน้ําหนักแตละพารามิเตอร  วาควรจะกําหนดระดับ
ความสําคัญในแตละคุณสมบัติมากนอยอยางไร  สําหรับในแตละรูปแบบของเอกสารที่ใชใน 
การสอนและทดสอบที่จะมีผลตอคาความถูกตอง  ดังนี้ 
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4.8.1.1  ขั้นตอนการรับขอมูลอินพุต 
การรับขอมูลอินพุตในการทดสอบประเภทที่ 2 นั้น  จะเปนการรับ

ขอมูลอินพุตที่ผานการตัดคําและใหคาน้ําหนักดังที่กลาวในหัวขอ 3  โดยในการทดสอบนี้จะ
เลือกใชจํานวนพารามิเตอร 5 พารามิเตอรในการทดสอบ  เพราะในการทดสอบนี้จะเปนการหาคา
น้ําหนักที่เหมาะสมของแตละพารามิเตอร  ในแตละรูปแบบของความสัมพันธระหวางเอกสาร
ฝกสอนและเอกสารทดสอบ  ที่จะทําใหไดคาความถูกตองที่ดีที่สุด 

 

4.8.1.2  ขั้นตอนการสรางคาน้ําหนักใหม 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 



 

111

 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

% MulRandomWeight(Input_t); 
SizeMatrix = size(Input_t); 
RowMatrix = SizeMatrix(1,1); 
ColumnMatrix = SizeMatrix(1,2);      % จํานวน column 
 
% Multiply weight with random     
    RanWeight = rand(1,5);  % random weight 
     
    for iRow = 1:RowMatrix    % check num of read row 
       %cal Column 1 with random weight 1 
        RanCol1 =  RanWeight(1,1); 
        InputNN(:,1) =  Input_t(:,1) * RanCol1 ; 
        
       %cal Column 2 with random weight 2 
        RanCol2 =  RanWeight(1,2); 
        InputNN(:,2) =  Input_t(:,2) * RanCol2 ; 
 
        %cal Column 3 with random weight 3 
        RanCol3 =  RanWeight(1,3); 
        InputNN(:,3) =  Input_t(:,3) * RanCol3 ; 
 
        %cal Column 4 with random weight 4 
        RanCol4 =  RanWeight(1,4); 
        InputNN(:,4) =  Input_t(:,4) * RanCol4 ; 
           
        %cal Column 5 with random weight 5 
        RanCol5 =  RanWeight(1,5); 
        InputNN(:,5) =  Input_t(:,5) * RanCol5 ; 

การหาขนาดของจํานวนคอลัมถของขอมูลชุด
ฝกสอน  สําหรับใชในการกําหนดขนาดจํานวน
คอลัมภขอมูลสุม  ที่จะตองสัมพันธกันในการคูณ
คาน้ําหนัก 

การคูณคาน้ําหนักคาน้ําหนักสุมคอลัมภที่ 
1 กับทุกแถวขอมูลอินพุตคอลัมภที่ 1 

การคูณคาน้ําหนักคาน้ําหนักสุมคอลัมภที่ 
2 กับทุกแถวขอมูลอินพุตคอลัมภที่ 2 

การคูณคาน้ําหนักคาน้ําหนักสุมคอลัมภที่ 3 กับ
ทุกแถวขอมูลอินพุตคอลัมภที่ 3 

การคูณคาน้ําหนักคาน้ําหนักสุมคอลัมภที่ 4 กับ
ทุกแถวขอมูลอินพุตคอลัมภที่ 4 

การคูณคาน้ําหนักคาน้ําหนักสุมคอลัมภที่ 5 กับ
ทุกแถวขอมูลอินพุตคอลัมภที่ 5 

การสุมคาน้ําหนักตามจํานวนคอลัมภของ
ขอมูลชุดฝกสอน 

ภาพประกอบที่ 5-24  ตัวอยางการสุมคาน้ําหนักในการทดสอบประเภทที่ 2 
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การสุมคาน้ําหนักที่จะนําไปคูณกับขอมูลอินพุต  เพื่อสรางเปนคาน้ําหนักเริ่มตน
ใหม นั้น  จะเปนการอาศัยคําสั่ง rand ใน Matlab  ดังภาพประกอบ 5-24  ในการสุมคาตัวเลขที่อยู
ในชวง 0-1 จํานวน 5 คา  และคาที่ไดจะอยูในรูปแบบของเลขทศนิยมดังภาพประกอบ 5-25 

ฟงกชัน rand (มนัส สังวรศิลป,2542) จะทําการสรางอะเรยยของการสุมจํานวน 
(random numbers uniformly distributed)  โดยผลลัพธที่ไดจะเปนขอมูลเมตริกซของตัวเลข  ที่เปน
เมตริกซขนาด [1x5] ที่แตละอีลิเมนตเปนคาสุมจากตัวเลขในชวง 0-1  โดย 1 คือจํานวนแถว และ 5 
คือ จํานวนคอลัมภ  และในงานวิจัยนี้จะเลือกใชคุณสมบัติฟงกชันนี้ในการสุมคาตัวเลข  เพื่อนําไป
คูณกับขอมูลคาน้ําหนักอินพุต  เพื่อประเมินระดับคาน้ําหนักความสูงต่ําของแตละคาน้ําหนัก
พารามิเตอรในการเรียนรูและทดสอบของโครงขาย 

การทดสอบการเรียนรูและทดสอบของโครงขายผานโปรแกรม MatLab ใน 
การทดสอบประเภทที่ 2 นี้  จะเปนการใหโครงขายทําการเรียนรูซํ้า ๆ และทําการปรับเปลี่ยนสุมคา
ตัวเลขไปเรื่อย ๆ เปนจํานวน 1000 คร้ัง  โดยในแตละครั้งนั้นจะใหโครงขายเรียนรูจํานวน 1000 
รอบตอคร้ัง    เพื่อการหาคาน้ําหนักสุมที่เหมาะสมที่เมื่อนํามาคูณกับคาน้ําหนักอินพุตและทําใหผล
ในการทํานายมีคาความถูกตองสูงที่สุด  โดยจะทําการคัดเลือกเฉพาะคา  น้ําหนักที่มีคาความถูกตอง
ในการสอน  และคาความถูกตองในการทดสอบ คอนขางดีหรือมีคาสูง    โดยมีขั้นตอนดังนี้ 

 

4.8.1.2.1  ขั้นตอนการสุมคาน้ําหนัก 
การสุมคาน้ําหนักโดยทําการสุมคาน้ําหนักขึ้นมาในรูปแบบของ

เมตริกซ [1 x 5]  โดยจะทําการสุมคาน้ําหนักและผลที่ไดจากการสุม คือ  “ คาน้ําหนักสุม = [ คาสุม1  
คาสุม2  คาสุม3  คาสุม4  คาสุม5 ] ”  ดังภาพประกอบ 5-25 

 

 
 

ภาพประกอบที่ 5-25  ตัวอยางคาตัวเลขที่ไดจากการสุม 
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4.8.1.2.12  ขั้นตอนการคณูคาน้ําหนัก 
ขั้นตอนการคูณคาน้ําหนักนั้น  เปนการนําน้ําหนักที่สุมมาคูณกับ

ขอมูลคาน้ําหนักของคําหรือวลีในขอมูลชุดฝกสอนที่ปอนเขาสูโครงขาย   เพื่อใหเกิดการ
ปรับเปลี่ยนคาน้ําหนักของขอมูลลชุดสอน  ที่สามารถทําใหโครงขายเรียนรูไดดีที่สุดและสงผลให
การสกัดคําหรือวลีสําคัญมีความถูกตองยิ่งขึ้น  โดยจะไมคูณคาน้ําหนักสุมกับขอมูลชุดทดสอบ 
เพราะขอมูลชุดทดสอบนั้นจะตองเปนคาคงที่ เสมอเพื่อใหโครงไดทําการทดสอบและทํา 
การประเมินคาที่ใกลเคียงที่สุด  และเปนขอมูลที่โครงขายไมจําเปนจะตองใชในการเรียนรู  แตะจะ
เปนขอมูลที่โครงขายใชสําหรับทํานาย  โดยมีการจับคูการคูณคาน้ําหนักในขอมูลชุดฝกสอนดังนี้ 

-  ขอมูลคาน้ําหนักความถี่  คูณดวยคาน้ําหนักสเกลารสุมตําแหนงที่ 1 
-  ขอมูลคาน้ําหนักตําแหนงในประโยค  คูณดวยคาน้ําหนักสเกลารสุมตําแหนงที่ 2 
-  ขอมูลคาน้ําหนักตําแหนงในยอหนา  คูณดวยคาน้ําหนักสเกลารสุมตําแหนงที่ 3 
-  ขอมูลคาน้ําหนักตําแหนงในเอกสาร  คูณดวยคาน้ําหนักสเกลารสุมตําแหนงที่ 4 
-  ขอมูลคาน้ําหนักหนาที่คํา  คูณดวย คาน้ําหนัก สเกลาร สุม ตําแหนงที่ 5 

4.8.1.2.3   การนําคาน้ําหนักเร่ิมตนไปทดสอบ 
ขั้นตอนสุดทายของการทดสอบประเภทที่ 2 นี้  คือ การนํา

น้ําหนักเริ่มตนใหม ที่ไดจากการคูณดวยคาน้ําหนักสุมแลวนั้น  สําหรับเปนคาน้ําหนักในขอมูลชุด
ฝกสอนใหกับโครงขาย (ชุดใหม)  โดยหลังจากทําการทดสอบจนครบจํานวนครั้งที่กําหนดไวแลว
นั้น  จึงจะนําผลที่ไดมาทําการวิเคราะหถึงคาน้ําหนักที่เหมาะสมและดีที่สุดในการสกัดคําหรือวลี
สําคัญที่เกิดขึ้นในแตละชุดขอมูลการทดสอบ 
 

 4.9  การประเมินผลคําสาํคญั 
  
  โดยทําการประเมินผล คาความแมนยําในการระบุคําหรือวลีสําคัญของเอกสารชุด
ทดสอบ  ดังนี้ 
  คาความถูกตองของขอมูล (%)    =   จํานวนแถวขอมูลที่ทํานายถูก    
                         จํานวนแถวขอมูลทั้งหมด 
  
 
 

*  100 


